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บทคัดย่อ 

ผ ู ้คนเด ินทางเพื ่อท  าก ิจกรรมที ่จ ุดหมาย โดยเฉพาะใ น
กรุงเทพมหานครและปริมณฑล ซึ ่งช่วยกระตุ ้นเศรษฐกิจและปรับปรุง
คุณภาพชีวิต การเข้าใจรูปแบบการเดินทางช่วยในการบริหารระบบขนส่ง
และวางแผนอนาคต ปัจจุบัน ส านักงานนโยบายและแผนการขนส่งและ
จราจรท าการส ารวจการเดินทางในกรุงเทพฯ ซึ่งมีค่าใช้จ่ายสูง งานวิจัยน้ีจึง
ใช้ปัญญาประดิษฐ์เรียนรู้จากข้อมูลส ารวจเพื่ออนุมานวัตถุประสงค์การ
เดินทางจากข้อมูลสัญญาณโทรศัพท์ โดยใช้อัลกอริทึม Bayesian Network 
และ Random Forest พบว่าทั้งสองแบบจ าลองมีความแม่นย าประมาณ 
90% กับข้อมูลส ารวจ โดยแบบจ าลอง Random Forest มีความแม่นย า
มากกว ่า Bayesian Network จากน ั ้นจ ึงน  าแบบจ  าลองไปอน ุมาน
วัตถุประสงค์จากชุดข้อมูลสัญญาณโทรศัพท์ ถึงแม้จะได้แบบจ าลองที่มี
ความแม่นย าสูง แต่การน าไปใช้ต่อเนื ่องนั ้นต้องค านึงถึงปัจจัยหลาย
ประการเช่น ลักษณะและรูปแบบของข้อมูล รวมไปถึงวิธีการได้มาซึ่งข้อมูล
น้ันด้วยว่ามีความแตกต่างกันมากน้อยเพียงใด และต้องมีการศึกษาเพิ่มเติม
เพื่อชุดข้อมูลที่มีความแม่นย ากว่ามายืนยันผลของแบบจ าลองน้ีต่อไป 

ค าส าคัญ:  ข้อมูลการเดินทาง , อนุมานกิจกรรมการเดินทาง , ระบบ
ปัญญาประดิษฐ์, แบบจ าลองต้นไม้ แบบสุ่ม, ทฤษฎีความน่าจะเป็นแบบเบย ์

Abstract 

People travel to engage in activities at their 
destinations, especially in densely populated areas like Bangkok, 
stimulating economic growth and improving quality of life. 
Understanding travel patterns can enhance transportation 

management and planning. regularly conducts travel surveys in 
Bangkok, but these are costly and time-consuming. This research 
investigates using machine learning to infer travel activities from 
mobile phone signal data, employing Bayesian Network and 
Random Forest algorithms. While both models achieve about 
90% accuracy, the continued use must take factors such as data 
format and method of data processing. And additional studies 
are needed to obtain a more accurate model to evaluate this 
model’s performance. 

Key words: Travel data, Activity inference, Artificial intelligence, 
Random Forest model, Bayesian Network theory 

1. บทน า 

กรุงเทพมหานครและปริมณฑลเป็นพื้นที่ที่มีกิจกรรมทางเศรษฐกิจสูง
ที ่ส ุดแห่งหนึ ่งในประเทศไทย เนื ่องจากเป็นแหล่งรวมศูนย์กลางของ
หน่วยงานราชการ, สถาบันการเงิน, สถาบันการศึกษา และ แหล่งความ
บันเทิงชั้นน า ด้วยเหตุน้ีเองจึงท าให้ผู้คนจากทั่วประเทศเข้ามารวมตัวกันใน
พื้นที่กรุงเทพมหานครและปริมณฑลเพื่อประกอบอาชีพและท าธุรกิจ พร้อม
ทั้งบริโภคสินค้าและบริการ ซึ่งก่อให้เกิดกิจกรรมและความต้องการเดินการ
เดินทางขึ้นอย่างมาก ดังน้ัน ส านักงานนโยบายและแผนการขนส่งและ
จราจร ( สนข. ) จึงได้จัดท า ชุดข้อมูลความต้องการการเดินทางของ
แบบจ าลองด้านการขนส่งและจราจรระดับกรุงเทพมหานครและปริมณฑล 
( eBUM ) เพื่อใช้ในการวางแผนและตัดสินใจในการแก้ไขปัญหาด้านการ
ขนส่งและจราจรโดยมีข้อมูลประกอบด้วย เพื่อปรับเทียบแบบจ าลองดา้น
การขนส่งและจราจรระดับกรุงเทพมหานครและปริมณฑล ( extended 
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Bangkok Urban Area Model: eBUM ) ให้มีความทันสมัยและแม่นย า
สอดคล้องกับพฤติกรรมและลักษณะการเดินทางที ่ เปล ี ่ยนแปลงไป 
ส านักงานนโยบายและแผนการขนส่งและจราจร ( สนข. ) จึงได้ด าเนินการ
ส ารวจความต้องการการเดินทางและจัดท าฐานข้อมูลเพ ื ่อใช้ในการ
วิเคราะห์และปรับปรุงแบบจ าลองด้านการขนส่งและจราจรระดับ
กรุงเทพมหานครและปริมณฑล ( Bangkok Travel Demand Survey ) 
เป ็นประจ าท ุกประมาณ 5 ป ี เพ ื ่อให ้ข ้อมูลมีความทันสมัยต่อการ
เปลี่ยนแปลงในปัจจุบัน โดยปีล่าสุดที่จัดท าคือประจ าปี 2565 และอีก
โครงการหนึ ่งของ สนข. ก็คือ โครงการศึกษาพัฒนานวัตกรรมระบบ
วิเคราะห์ฐานข้อมูลขนาดใหญ่ ( Big Data Analytics) เพื่อการขนส่งสินค้า
ด้วยรถบรรทุกและการเดินทางของคนในเขตกรุงเทพมหานครและ
ปริมณฑล ทั้งสองโครงการมีวัตถุประสงค์ร่วมกันก็คือเพื่อน าข้อมูลมา
วางแผนด้านคมนาคมให้มีประสิทธิภาพสูงสุดเพื่อเพิ่มขีดความสามารถใน
การแข่งขันของประเทศ ถึงแม้ว่าทั้ง 2 โครงการจะมีวัตถุประสงค์แบบ
เดียวกัน แต่วิธีที่น ามาซึ่งผลลัพธ์น้ันมีความแตกต่างกันอย่างมาก โครงการ 
Bangkok Travel Demand Survey ใช้วิธีการเก็บข ้อมูลจริง (Ground 
truth) จากการลงพื ้นที ่ส  ารวจแบบสอบถามทั ้งร ูปแบบ Onsite และ 
Online ท าให้ได้ข้อมูลที่มีความถูกต้อง แม่นย า และน่าเชื่อถือสูง แต่ก็มี
ต้นทุนในการด าเนินการที่สูงเช่นกัน ทั้งเวลา บุคลากรและค่าใช้จ่าย ท าให้
ไม่สามารถที่จะจัดท าได้เป็นประจ าทุกปี ส่งผลให้ข้อมูลที่ได้อาจจะล้าสมัย
เกินไปเมื่อต้องน าไปใช้งานต่อเน่ือง ขณะที่โครงการ Big Data Analytics ที่
ต้องการน าฐานข้อมูลขนาดใหญ่ซ ึ ่งถ ูกสร้างขึ ้นแบบ Real time เช่น 
สัญญาณโทรศัพท์ มาสร้างแบบจ าลอง ข้อดีก็คือสามารถท าได้ในเวลาที่
รวดเร็ว ต้นทุนต ่ากว่าการจัดเก็บแบบดั ้งเดิม และได้ข้อมูลที ่ทันสมัย
มากกว่า แต่น่ันก็น ามาสู่ข้อจ ากัดที่ว่า ข้อมูลที่ได้น้ันไม่ได้อ้างอิงอยู่บนความ
เป็นจริง (Ground truth) เช่น ข้อมูลประเภทของสถานที ่ รูปแบบการ
เดินทาง วัตถุประสงค์การเดินทางที่ถูกท านายด้วยข้อมูลประเภทอาคาร 
ช่วงเวลาที่การเดินทางนั้นเกิดขึ้น เป็นต้น ข้อมูลบางส่วนนั้นได้มาจากการ
ใช้การอนุมานอย่างง่ายด้วย Bayesian Network ทั้งสิ้น แม้ว่าจะมีหลักการ
แต่ก็มีข้อบกพร่องอยู ่ ซึ ่งท าให้มีความน่าเชื ่อถือต ่ากว่าข้อมูลที่ได้จาก
โครงการ BTDS 

ดังนั ้นงานวิจัยชิ้นนี้จึงมุ ่นเน้นที ่จะใช้ประโยชน์จากข้อดีของทั ้ง 2 
โครงการ โดยการสร้างแบบจ าลองปัญญาประดิษฐ ์ด้วยอัลกอริทึม 
Random Forest และ Bayesian network จากน ั ้นน  ามาฝ ึกฝนและ
ทดสอบด้วยข้อมูลการเดินทางในพื้นที่กรุงเทพมหานครและปริมณฑลจาก
ข้อมูลจริง (Ground truth) ที่ได้จากโครงการ BTDS แล้วน าแบบจ าลองที่
ได้มาอนุมานวัตถุประสงค์การเดินทาง จากข้อมูลที่ได้จากโครงการ Big 
Data Analytics 

 

รูปที่ 1 โครงการศึกษาส ารวจการเดินทางในเขตกรุงเทพมหานครและ
ปริมณฑล 2565 Bangkok Travel Demand Survey - BTDS 2565 

 

รูปที่ 2 การอนุมานความน่าจะเป็นเพื่อให้ได้วัตถุประสงค์การเดินทาง ของชุด

ข้อมูล Big Data Analytics ด้วย Bayesian Network 

1.1 วัตถุประสงค์ของการศึกษา 
- สร้างแบบจ าลองเพื่ออนุมานวัตถุประสงค์การเดินทางจากชุด

ข้อมูล BTDS และอนุมานวัตถุประสงค์การเดินทางของชุดข้อมูล           
Big Data Analytics 

- เปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจ าลองระหว่าง Random 
Forest และ Bayesian Network 

1.2 ขอบเขตการศึกษา 
- โครงการส ารวจการเดินทางในกรุงเทพมหานครและปริมณฑล 

(BTDS) ปี 2565  
- ข้อมูลจากสัญญาณโทรศ ัพท ์ม ือถ ือในโครงการ Big Data 

Analytics 

2. ทบทวนวรรณกรรม 
2.1 ศึกษาข้อมูลในปัจจุบัน 

2.1.1 โครงการส ารวจการเดินทางในกรุงเทพมหานครและปริมณฑล 
(BTDS) ปี 2565 

โครงการศ ึกษาสำรวจการเดินทางในเขตกรุงเทพมหานครและ
ปริมณฑล (Bangkok Travel Demand Survey) มีวัตถุประสงค์เพื่อศึกษา
และสำรวจความต้องการการเดินทางและพฤติกรรมการเดินทางของคน
และการขนส่งสินค้า โดยพัฒนาแบบจำลองด้านการขนส่งและจราจรให้
สอดคล้องกับพฤติกรรมการเดินทางที ่เปลี ่ยนแปลงไป นอกจากนี ้ยัง
วิเคราะห์สภาพการจราจรบนโครงข่ายการเดินทางทั ้งในปัจจุบันและ
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อนาคต เพื่อเสนอแนวทางหรือมาตรการด้านการขนส่งและจราจรที่ควร
พัฒนา และจัดทำข้อมูลสารสนเทศเพื่อการวางแผนพัฒนาระบบการขนส่ง
และจราจร  

การสำรวจข้อมูลครัวเรือน (Household Travel Survey, HTS) ใช้
วิธีการสัมภาษณ์ส่วนบุคคล ซึ่งเป็นวิธีที่นิยมเพราะสามารถอธิบายข้อมูล
รายละเอียดได้ดี ผู้ตอบแบบสอบถามมักให้ความร่วมมือและข้อมูลที่ถูกต้อง 
อย่างไรก็ตาม การสำรวจแบบนี้ใช้เวลานานและมีค่าใช้จ่ายสูง ส่วนการ
สำรวจทางโทรศัพท์จะใช้การโทรสอบถามข้อมูล ซึ ่งเจ้าหน้าที่ จะเป็นผู้
บันทึกข้อมูลในแบบสอบถาม 

ส่วนที่สนใจ คือ วัตถุประสงค์การเดินทางของกลุ่มตัวอย่างส่วนใหญ่ 
เป็นการเดินทางเพื่อไปทำงาน คิดเป็นร้อยละ 54 ของกลุ่มตัวอย่างทั้งหมด 

 

 
รูปที่ 3 วัตถุประสงค์การเดินทาง 

2.1.2 โครงการศึกษาการพัฒนานวัตกรรมระบบวิเคราะห์ฐานข้อมูล
ขนาดใหญ่ (Big Data Analytics) เพ ื ่อการขนส่งส ินค้าด้วย
รถบรรทุก และการเดินทางของคนในเขตกรุงเทพมหานครและ
ปริมณฑล ของส านักงานนโยบายและแผนการขนส่งและจราจร 
(สนข.) 

เป็นโครงการที ่เกิดขึ้นจากนโยบายรัฐบาล ที ่ต้องการให้หน่วยงาน
ภาครัฐขับเคลื่อนการใช้ประโยชน์จาก ข้อมูลขนาดใหญ่ (Big Data) และ
ประยุกต์สร้างเป็นบริการที่เหมาะสม โดยวิเคราะห์ฐานข้อมูลขนาดใหญ่เพื่อ
หา ข ้อมูลพฤติกรรมการขนส่งส ินค้าและการเดินทางของคนเพื ่อใช้
ประโยชน์ในการวางแผน การปรับปรุงและก่อสร้างโครงสร้างพื้นฐานดา้น
คมนาคมขนส่ง และเพิ่มขีดความสามารถในการแข่งขันของประเทศ โดย
ข้อมูลการเดินทางของคนนั้นเก็บจากวิธีที่หลากหลาย ได้แก่ ข้อมูลพิกัด
โทรศัพท์เคลื ่อนที ่ แอปพลิเคชันสำรวจข้อมูล เหมาะสมกับการนำมา
วิเคราะห์การเดินทาง โดยทำการประมวลผลข้อมูลสัญญาณโทรศัพท์จากผู้
ให้บริการโทรศัพท์เคลื่อนที่ เป็นข้อมูลเกี่ยวกับวันที่ ชั่วโมงที่ พิกัดเสา
สัญญาณที่เชื่อมต่อ จังหวัด อำเภอ/เขต ตำบล/แขวง โดยจะเรียงลำดับ
พิกัดต่าง ๆ ในแต่ละชั ่วโมงโดยใช้ traveling sales man problem มา
ดำเนินการปัญหาในลักษณะนี ้ แล้วจึงนำ probability มาแปลงเป็น ค่า
เวลา เพื่อระบุการเคลื่อนที่หรือหยุดนิ่งของโทรศัพท์ในกรณีเคลื่อนที่จะ
นำมาระบุรูปแบบการเดินทาง แต่หากหยุดน่ิงจะนำมาระบุกิจกรรมที่ทำ 

 
รูปที่ 4 แสดงตัวอย่างหน้าต่างการตัวอย่างหน้าต่างการบันทึกข้อมูล 

2.2 ทฤษฎีที่เก่ียวข้องภายในงานวิจัย 

2.2.1 Machine Learning 
Machine Learning (ML) คือ การประยุกต์คณิตศาสตร์และ

วิทยาศาสตร์คอมพิวเตอร์เพื่อท าให้คอมพิวเตอร์ สามารถเรียนรู้สิ่ง
ต่างๆ ตัดสินใจได้โดยไม่ต้องก าหนดกฎและเงื ่อนไขตายตัว และ
ประมวลผลข้อมูลนั้นเพื่อให้สามารถตัดสินใจตามที่ต้องการ โดยการ
ตัดสินใจที่ ML ท าได้ มีหลายรูปแบบดังน้ี 

1. Supervised Learning (การเรียนรู ้แบบมีการควบคุม): 
แบบจ าลองเรียนรู้จากข้อมูลที่มีการควบคุมหรือป้ายก ากับ 
เช ่น การท านายยอดขายในอนาคตจากข้อมูลในอดีต 
จ าแนกประเภทของอีเมลว่าเป็นสแปมหรือไม่ 

2. Unsupervised Learning (การเร ี ยนร ู ้ แบบไม ่ ม ี ก า ร
ควบคุม): แบบจ าลองเรียนรู้จากข้อมูลที่ไม่มีการควบคุม 
หรือป้ายก ากับ เช่น การจัดกลุ่มลูกค้าที่คล้ายคลึงกันตาม
พฤติกรรมการซื ้อของพวกเขา การค้นหากฎที่หาได้จาก
ข้อมูลส่วนใหญ่ 

3. Reinforcement Learning (การเรียนรู ้แบบเสริมสร้าง): 
แบบจ าลองเรียนรู้ด้วยการทดลองและรับรู้จาก สิ่งแวดล้อม 
โดยได้รับรางวัลหรือลบล้างค่าโดยรวมของการกระท า เช่น 
การสอนหุ่นยนต์ท าการเดินโดยให้ได้รับรางวัลเมื่อเดินถึง
จุดหมาย 

Machine learning ใช้ทฤษฎีและเทคนิคจากคณิตศาสตร์และ
สถิติเพื่อให้แบบจำลองสามารถเรียนรู้และทำนายผลได้อย่างแม่นยำ
มากขึ้น โดยมีเครื่องมือที่ใช้ในการพัฒนาและประยุกต์ใช้ machine 
learning ได้แก่ Python (กับไลบรารี Scikit-learn, TensorFlow, 
Keras), R (กับไลบรารี Caret, MLR), Weka, RapidMiner ฯลฯ 

2.2.2 Decision tree model ( Bayesian Network ) 
Decision Tree Model ห ร ื อ แ ผ น ภ า พ ต ้ น ไ ม ้ ต ั ด ส ิ น ใ จ เ ป็ น 

Classification Model ที่ใช้กระบวนการ Rule-Based คือการสร้างกฎถ้า 
- แล้ว ( If – Else ) ขึ้นมา โดยเป็นวิธีการแยกข้อมูลที่กรณีข้อมูลตรงตาม
กฎหรือเงื่อนไขที่ต้ังขึ้นก็จะถูกจ าแนกไปอยู่กลุ่มหน่ึง ถ้าไม่ตรงตามกฎหรือ
เงื่อนไขที่ต้ังขึ้นก็จะถูกจ าแนกไปอยู่อีกกลุ่มหน่ึง  

แต่ก็ยังมีข้อเสียของการใช้งานอัลกอริทึมนี้อยู่คือ เมื่อประยุกต์ใช้กับ
ข้อมูลที่ซับซ้อนมากขึ้นน้ันจะไม่มีประสิทธิภาพในการวิเคราะห์ มีข้อดี คือ 
ง ่ายต่อการใช ้งานและความเข้าใจที ่ เร ียบง่าย ส ่วนข ้อเส ีย ค ือ ไม ่มี
ความสามารถในการวิเคราะห์ และท านายข้อมูลที่มีความซับซ้อนมาก 

2.2.3  Random Forest (RF) Model  
อัลกอริทึมหน่ึงของ Machine Learning ที่ถูกพัฒนามาจาก Decision 

Tree โดยจะมีการเพิ่มจ านวน Tree มากกว่า ท าให้มีประสิทธิภาพและ
ความแม่นย าสูงมากขึ้น 



 

4 
 

2.2.4 Naïve Bayes 
Naive Bayes Classification (NB) เป็นหนึ่งใน model ส าหรับใช้ใน

การท านายว่า ตัวแปร หรือตัวอย่างน้ันอยู่ในกลุ่มไหน ซึ่งเป็น supervised 
model ท ี ่ต ้องม ีการ label ก ่อน (คล ้ายก ับ linear classification / 
logistic regression) โดยหลักการของ Naive Bayes Classification จะ
ใช้หลักการเร่ือง ความน่าจะเป็น (probability) ในการท านายว่าเป็น กลุ่ม
ไหน ในขณะท ี ่  linear classification จะใช ้หล ักการทางเลขาคณิต 
(Geometry) ในการท านายว่าเป็น กลุ่มไหน 

2.2.5 การประเมินประสิทธิภาพแบบจ าลอง 
งานวิจัยที่เก่ียวข้องกับการประเมินแบบจ าลอง (model evaluation) 

มักนิยามและใช้เกณฑ์ต่างๆ เพื่อวัด ประสิทธิภาพของแบบจ าลอง สาม
เกณฑ์ท ี ่ ใช ้แพร่หลายในการประเมินแบบจ าลองได้แก่ Accuracy, 
Sensitivity และ Precision 

 Accuracy (ความถูกต้อง) คือสัดส่วนของการท านายที่ถูกต้อง
ทั้งหมดต่อจ านวนทั้งหมดของข้อมูล ค านวณโดย  

𝐴𝑐𝑐𝑢𝑟𝑎𝑐𝑦 =  
𝑁𝑢𝑚𝑏𝑒𝑟 𝑜𝑓 𝑐𝑜𝑟𝑟𝑒𝑐𝑡 𝑝𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡𝑖𝑜𝑛𝑠 

𝑁𝑢𝑚𝑏𝑒𝑟 𝑜𝑓 𝑝𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡𝑖𝑜𝑛𝑠
 

 Sensitivity (ความไวต่อการตรวจพบ) คือสัดส่วนของผลลัพธ์ที่
ถูกต้องบวกกับจ านวนทั้งหมดของผลลัพธ์ ที่เป็น Positive หรือที่ถูกต้อง 
ค านวณโดย  

Sensitivity = 
True Positives 

 True Positives + False Negatives
 

 Precision (ความแม่นย าในการพยากรณ์) ค ือส ัดส ่วนของ
ผลลัพธ์ที่เป็น Positive ที่ถูกต้องต่อทั้งหมดของ ผลลัพธ์ที่เป็น Positive 
ค านวณโดย 

𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛 =  
𝑇𝑟𝑢𝑒 𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑣𝑒𝑠

𝑇𝑟𝑢𝑒 𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑣𝑒𝑠 +  𝐹𝑎𝑙𝑠𝑒 𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑣𝑒𝑠
 

ในงานว ิจ ัยท ี ่ เก ี ่ยวข ้องก ับทฤษฎีน ี ้  เราใช ้  Accuracy เพ ื ่อวัด
ประสิทธิภาพของระบบการท านายโดยรวม ในขณะที่ Sensitivity และ 
Precision น้ันใช้ในการวัดประสิทธิภาพของระบบในกรณีที่เก่ียวข้องกับสิ่ง
ที่เราสนใจมากขึ้น 

2.2.6 Type I Error และ Type II Error 
จาก confusion matrix สามารถแบ่งประเภทของการท านายได้ดังน้ี 

- True Positives, TP: ถูกท านายว่าเป็นคลาสที่ถูกต้อง 

- False Positives, FP: ถูกท านายว่าเป็นคลาสใดคลาสหน่ึง แต่เป็น

คลาสอื่น 

- False Negatives, FN: เป็นคลาสใดคลาสหน่ึง แต่ถูกท านายว่าเปน็

คลาสอื่น 

- True Negatives, TN: ถูกท านายว่าไม่เป็นคลาสใดคลาสหน่ึงอย่าง

ถูกต้อง 

Type I Error: False Positive ท านายว่าเป็นสิ่งหน่ึง แต่จริงๆแล้วไม่ได้
เป็นสิ่งน้ัน เช่น ความจริงไม่ได้เป็นมะเร็ง แต่ผลบอกว่าเป็นมะเร็ง 

Type II Error: False Negative ท านายว่าไม่ได้เป็นสิ่งหน่ึง แต่จริงๆ
แล้วเป็นสิ่งน้ัน เช่น ความจริงเป็นมะเร็ง แต่ผลบอกว่าไม่ได้เป็นมะเร็ง 

𝑇𝑦𝑝𝑒 𝐼 𝐸𝑟𝑟𝑜𝑟 =  
𝐹𝑎𝑙𝑠𝑒 𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑣𝑒𝑠

𝑇𝑜𝑡𝑎𝑙 𝑃𝑟𝑒𝑑𝑖𝑐𝑡𝑒𝑑
 

𝑇𝑦𝑝𝑒 𝐼𝐼 𝐸𝑟𝑟𝑜𝑟 =  
𝐹𝑎𝑙𝑠𝑒 𝑁𝑒𝑔𝑎𝑡𝑖𝑣𝑒𝑠

𝑇𝑜𝑡𝑎𝑙 𝐴𝑐𝑡𝑢𝑎𝑙
 

3. ระเบียบวิธีวิจัย 
3.1 แผนรายละเอียดของข้อมูล 

ขั้นตอนการท างานขั้นแรก เมื่อได้ข้อมูลมาต้องมีการจัดเตรียมและท า
ความสะอาดข้อมูลทั้งสองชุดก่อน แล้วจึงเร่ิมต้นเลือกตัวแปรที่จะน ามาใช้
ในการสร้างแบบจ าลอง โดยตัวแปรเหล่าน้ันจะต้องเป็นตัวแปรที่มีอยู่ในทั้ง
สองชุดข ้อมูล จากนั ้นเล ือกอัลกอริท ึมที ่ต ้องการใช ้และน ามาสร้ าง
แบบจ าลอง โดยจะให้แบบจ าลองเรียนรู้วัตถุประสงค์ของการเดินทางจาก
ชุดข้อมูล BTDS เพื่อน าไปท านายวัตถุประสงค์ของการเดินทางในชุดข้อมูล 
Big Data โดยแบบจ าลองจะใช ้อ ัลกอร ิท ึม Bayesian Network และ 
Random Forest ในโปรแกรม R จากนั้นน าผลลัพธ์ที่ได้มาเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพ ดังแผนภูมิขั ้นตอนการท างานด้านล่าง  รวมทั ้งมีการท า
รายละเอียดชุดข้อมูลและการวิเคราะห์ข้อมูลเชิงบรรยาย 

 
รูปที่ 5 แผนภาพขั้นตอนการท างานกับข้อมูลจากสองแหล่งที่มา 

3.2 การจัดเตรียมและท าความสะอาดข้อมูล 

โดยท าการคัดกรองและท าความสะอาดข้อมูลจากชุดข้อมูลดิบที่ได้รับ
มาให้มีความถูกต้อง 
- คัดกรองข้อมูลในการระบุรูปแบบการเดินทาง จะกรองข้อมูล transit 
ออก ซึ่งหมายถึงการเดินทางที่อยู่ระหว่างจุดเร่ิมต้นและจุดปลายทาง 
- ท าการรวมข้อมูลแต่ละจุดเข้าด้วยกัน ระบุกิจกรรมหลัก โหมดการ
เดินทางหลัก เวลาออก/ถึง และสถานที ่จุดหมาย รวมถึงเวลาที ่อยู่ ณ 
สถานที่นั้นๆ 
- ท าการคัดกรองข้อมูลที่ไม่ได้ระบุอย่างชัดเจน ข้อมูลที่ไม่มีการเดินทาง 
และข้อมูลที่อยู่นอกเหนือขอบเขตของงานวิจัยออกเหลือเป็นข้อมูล ดังน้ี 

ตารางที่ 1 ข้อมูลที่มีหลังการคดักรองและท าความสะอาดข้อมูล 

ชื่อตัวแปร ความหมาย ตัวอย่าง 
M_Normalized_order สัดส่วนการเดินทางของวัน 0.25 

M_activity_type วัตถุประสงค์การเดินทาง work 
M_Dep_Week_Ttype ประเภทช่วงเวลา และวันใน

สัปดาห์ที่ออกเดินทาง 
MP-WE 

M_Arr_Week_Ttype ประเภทช่วงเวลา และวันใน
สัปดาห์ที่ถึงปลายทาง 

DOP-WE 

M_zone_o เขตในกรุงเทพมหานครของต้นทาง OT 
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M_zone_d เขตในกรุงเทพมหานครของ
ปลายทาง 

TS 

M_Mode รูปแบบยานพาหนะในการเดินทาง TX 
M_Building_type ประเภทของอาคารจุดหมาย

ปลายทาง 
Off/Shop 

M_stay_time_type ประเภทของระยะเวลาที่อยู่ที่
ปลายทาง 

2 

M_travel_time_type ประเภทของระยะเวลาที่ใช้เดินทาง 5 
M_distance_type ประเภทของระยะทางที่เดินทาง 6 

 

3.3 การวิเคราะห์ข้อมูลเชิงบรรยาย 

จากการส ารวจชุดข้อมูลโครงการศึกษาส ารวจความต้องการการ
เด ินทางในเขตกร ุง เทพมหานครและปร ิมณฑล (Bangkok Travel 
Demand Survey (BTDS), 2565) มีการส ารวจและเก็บข้อมูลในระยะเวลา
ช่วงวันที ่ 1 พฤศจิกายน พ.ศ. 2564 ถึงวันที ่ 6 เมษายน พ.ศ. 2565 
สามารถสรุปรายละเอียดข้อมูลที่ได้จากการส ารวจและวิเคราะห์ผล ดังน้ี 

รูปแบบการเดินทางต่อรายได้ส่วนบุคคล พบว่า 3 ล าดับแรกที่มีการ
เลือกเดินทางมากสุดคือ รถยนต์ส่วนบุคคล รถจักรยานยนต์ และรถ
สาธารณะตามล าดับ 

 
รูปที่ 6 รูปแบบการเดินทางต่อรายได้บุคคล 

นอกจากนี้ยังพบว่าการแบ่งกลุ่มอายุจากนั้นน ามาค านวณอัตราการ
เดินทางแต่ละกลุ่มอายุของกลุ่มตัวอย่าง พบว่าอัตราการเดินทางเฉลี่ย 1.66 
เที่ยว/วัน ซึ่งรูปแบบกลุ่มอายุที่มีอัตราการเดินทาง สูงสุด ได้แก่ กลุ่มอายุ
มากกว่า 22 ปี ถึง 60 ปี โดยมีอัตราการเดินทางอยู่ที่ 1.85 เที่ยว/วัน 

 

 
รูปที่ 7 อัตราการเดินทางแต่ละกลุ่มอายุ (เที่ยว/วัน) 

ส าหรับช่วงเวลาที่มีการเดินทางในแต่ละรูปแบบสูงสุด พบว่าช่วงเช้า
ตั้งแต่เวลา 07.00 – 08.00 น. และช่วงเย็นเวลา 16.00 – 17.00 น. โดย
ช่วงเช้ามีปริมาณจราจรสูงสุดคิดเป็นร้อยละ 18 และช่วงเย็นมีปริมาณ
จราจรสูงสุด คิดเป็นร้อยละ 14 

 
รูปที่ 8 อัตราการเดินทางแต่ละกลุ่มอายุ (เที่ยว/วัน) 

3.4 การน าอัลกอริทึมมาใช้ในการสร้างแบบจ าลอง 

การสร้างแบบจ าลองเพื่ออนุมานวัตถุประสงค์การเดินทางจากชุดข้อมูล
ที่ได้จัดเตรียมไว้ อัลกอริทึมที่เลือกมาใช้ ได้แก่ Naive Bayes classifier 
จาก Bayesian Network และ Random Forest โดยเริ ่มจากชุดข ้อมูล 
BTDS ที่จะน าข้อมูล 80% ของชุดข้อมูลทั้งหมดมาฝึกแบบจ าลอง และ 
20% ที ่เหลือมาใช้ทดสอบ เพื ่อดูประสิทธิภาพของแบบจ าลองก่อน 
หลังจากนั้นน าแบบจ าลองน าไปใช้ไปทดสอบการอนุมานวัตถุประสงค์การ
เดินทางกับชุดข้อมูล Big Data 

 
รูปที่ 9 การฝึกและอนุมานผลแบบจ าลอง Naïve Bayes ในโปรแกรม R 

 
รูปที่ 10 การฝึกและอนุมานผลแบบจ าลอง Random Forest ในโปรแกรม R 

4. ผลการด าเนินการวิจัย 
4.1 การด าเนินการพัฒนาแบบจ าลอง 

4.1.1 Naïve Bayes Classifier 
นำข้อมูลที่ได้ทำความสะอาดและจัดรูปแบบแล้วมาสร้างแบบจำลอง

ด้วยอัลกอริทึม Naïve Bayes Classifier แล้วทดสอบได้ตัวอย่างออกมาดัง
รูปด้านล่างน้ี 
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รูปที่ 11 ตัวอย่าง Conditional Probabilities ของการสร้างแบบจ าลอง Naïve Bayes 

ในโปรแกรม R ที่ฝึกฝนจากชุดข้อมูล BTDS 

การแสดงผลการด าเนินการสร้างโมเดลออกมาในร ูปแบบของ 
Conditional Probabilities ของ features แต่ละตัวเทียบกับค่า target 
คือ M_activity_type_2 ที ่ประกอบด้วย other, rest, shopping, และ 
work_study โดยมีการระบุ probabilities ตามประเภทของกิจกรรมหรือ
วัตถุประสงค์การเดินทาง ซึ่งเมื่อน าไปทดสอบกับชุดข้อมูลเดียวกันแล้ว
ได้ผลดังตารางด้านล่างน้ี 

ตารางที่ 2 ผลการวัดประสิทธิภาพของ Naïve Bayes Classifier Model ที่ฝึกฝนจากชุด
ข้อมูล BTDS มาทดสอบกับชุดข้อมูลเดิม 

กิจกรรม Precision Sensitivity 

other 75.93% 69.55% 

rest 99.63% 99.69% 
shopping 80.65% 86.91% 

work_study 85.99% 83.86% 

 Accuracy 92.85% 

4.1.2 Random Forest 
นำข้อมูลที่ได้ทำความสะอาดและจัดรูปแบบแล้วมาสร้างแบบจำลอง

ประเภท Random Forest แล้วทดสอบได้ตัวอย่างออกมาดังรูปด้านล่างน้ี 

 

รูปที่ 12 ผลการทดสอบแบบจ าลอง Random Forest ในโปรแกรม R ดว้ยชุดขอ้มูลเดิม 

 
 

ผลการทดสอบได้ค่า Precision และ Sensitivity ดังน้ี 

ตารางที่ 3 ผลการวัดประสิทธิภาพของ Random Forest Model ที่ฝึกฝนจากชุดข้อมูล 
BTDS มาทดสอบกับชุดข้อมูลเดิม 

กิจกรรม Precision Sensitivity 

other 79.57 % 74.86 % 

rest 99.80 % 99.77 % 

shopping 86.88 % 90.10 % 

work_study 89.56 % 89.40 % 
 Accuracy 94.75 % 

 

5. บทสรุป 

5.1 สรุปภาพรวมการวิจัย 

จากบท 4 เมื่อให้แบบจ าลองทั้งสองเรียนรู้และทดสอบบนชุดข้อมูล 
BTDS พบว่า Random Forest มีประสิทธิภาพโดยรวมสูงสุด มีความถูก
ต้องอยู่ที่ 94.75% เมื่อดูแต่ละกิจกรรม พบว่ากิจกรรม rest มีความไวต่อ
การตรวจพบและความแม่นย าในการพยากรณ์สูงที ่ส ุด เนื ่องจากเป็น
กิจกรรมที่คาดเดาได้ง่ายจากประเภทอาคาร ช่วงเวลาของวัน และสัดสว่น
การเดินทางของวัน เพราะมักเป็นกิจกรรมที่เกิดที่อาคารประเภท home 
เกิดเวลาช่วงเย็นถึงค ่า และเป็นการเดินทางล าดับท้ายๆ ของวัน ส่วน
กิจกรรม other มีค่าทั ้งสองต ่าที ่ส ุดในสองแบบจ าลอง เนื ่องจากเป็น
กิจกรรมที่ไม่มีแบบแผนตายตัว จึงคาดเดาได้ยาก เมื่อนำแบบจำลองที่สร้าง
จากชุดข้อมูล BTDS มาอนุมานวัตถุประสงค์การเดินทางในชุดข้อมูล Big 
Data ได้ตัวอย่างการอนุมาน ดังน้ี 

 
 
 
 

 
 

 
 

รูปที่ 13 ตัวอย่างการอนุมานวตัถุประสงค์การเดินทางของแบบจำลอง  

5.2 ข้อเสนอแนะ 

เน่ืองจากเดิมทีชุดข้อมูลมีรูปแบบและตัวแปรที่แตกต่างกัน ในอนาคต
ถ้าหากมีความต้องการใช้ข้อมูลการเดินทางจากเสาสัญญาณโทรศัพท์มาใช้
อย่างเต็มรูปแบบมากขึ้น ควรค านึงและพยายามท าให้รูปแบบตัวแปรของ
ข้อมูลมีความคล้ายคลึงกัน และมีการสื่อสารระหว่างสองฝ่าย จะท าให้
แบบจ าลองมีประสิทธิภาพในการอนุมานกิจกรรมการเดินทางมากขึ้น และ
ในตอนน้ีถ้าหากต้องการให้กิจกรรมการเดินทางเดิมของชุดข้อมูล Big Data 
อยู่บนฐานความจริงมากขึ้น อาจน าแบบจ าลองที่ได้จากชุดข้อมูล BTDS ไป
อนุมานตัวแปรในชุดข้อมูล Big Data จะท าให้ชุดข้อมูลมีความน่าเชื่อถือ
มากขึ้น  
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