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บทคัดย่อ 

บทความนี ม้ี วัต ถุประสงค์ เ พ่ื อวิ เค รา ะห์และเ ป รียบ เ ที ยบ
ความสามารถในการท านายดชันีเหล็กของโมเดลทางคณิตศาตร์ เพ่ือน า
โมเดลทางคณิตศาสตร์มาประยุกต์ใช้ในโครงการก่อสร้าง ซ่ึงมีขอบเขต
การศึกษาโดยการใช้ข้อมูลในประเทศไทยเป็นหลัก ผลลัพธ์ของ
การศึกษานีค้ือการท านายราคาดชันีเหล็กด้วยโมเดล ARIMA และ ANN 
เพ่ือให้ทราบถึงแนวโน้มของการปรับตัวของราคาวัสดุในอนาคต ซ่ึง
สามารถน าไปต่อยอดในการศึกษาความเป็นไปได้โครงการ จัดซือ้วัสดุ
ล่วงหน้า การเผ่ือความเส่ียงในการประมูล 

ค าส าคญั: ARIMA, ANN , การเปรียบเทียบความสามารถในการท านาย
ดชันีเหล็ก  

Abstract 

This article aims to analyze and compare the predictive 
capabilities of mathematical models in forecasting the steel 
index. The objective is to apply these mathematical models to 
construction projects, with the scope of the study focusing 
primarily on data from Thailand. The outcomes of this study 
involve predicting the steel price index using ARIMA and ANN 
models to understand future trends in material price adjustments. 
This information can be further utilized for project feasibility 
studies, advance material procurement, and risk mitigation in 
bidding processes. 

Keywords: Keywords: ARIMA, ANN, steel index prediction 
comparison 

 

1. บทน า 

1.1 ที่มาและความส าคญั 
ราคาวสัดุในอุตสาหกรรมการก่อสร้างมีผลโดยตรงต่อการประมาณ

ราคาอย่างมีนัยยะส าคญั เนื่องจากราคาวสัดุเป็นปัจจัยที่มีความผันผวน
และควบคุมได้ยากเมื่อเปรียบกับปัจจัยอื่นๆ เช่น ปริมาณงานซ่ึงขึน้กับ
แบบก่อสร้างที่ก าหนดตามแบบของผู้ออกแบบ หรือ ค่าแรงที่ถูกจ ากัด
ด้วยตัวบทกฎหมายค่าแรง หรือตามข้อก าหนดค่าแรงของบริษัทจ ากัด
นัน้ๆ 

ในขณะที่ราคาวสัดุก่อสร้างขึน้กับความผันผวนของราคาตลาด ซ่ึง
เป็นผลมาจากอุปสงค์และอุปทานของสินค้าวัสดุแต่ละชนิด เพราะฉะนัน้ 
ความผันผวนของราคาวัสดุก่อสร้างจึงเป็นหนึ่งในความเส่ียงหลักที่
เกิดขึน้จากการผันผวนของราคาตลาด ส่งผลให้เกิดส่วนต่างจากราคาที่ที่
ค านวณได้ จากการประมาณราคาโครงการ ซ่ึงอาจส่งผลเสียให้โครงการ
มีความล่าช้าเนื่องจากไม่สามารถจัดซือ้วสัดุภายในเวลาที่ก าหนดท าให้
เกิดขาดแคลนวสัดุนัน้ๆ และอาจท าให้เกิดการขาดทุนได้ 

1.2 ปัญหางานวิจัย 

ในประเทศไทยมีการน า machine learning มาใช้ในการคาดการณ์
ราคาสินค้าต่างๆ เช่น ราคายางพารา  (Cherdchoongam, Sukanya, 
Vichai 2023) ราคามะพร้าว (Vichai, Thammawit 2021) แต่ไม่มีการ
น ามาใช้กับราคาวัสดุ ก่อสร้างในประเทศ และยังไม่มีการพิจาร
เปรียบเทียบระหว่างโมเดล คณะผู้จัดท ามีความสนใจในการน าข้อมูลที
ใช้ในการสร้างแบบจ าลองนัน้จะสนใจไปที่การเปรียบเทียบประสิทธิภาพ
ของการใช้เทคนิคที่ใช้ตวัแปรในการคาดเดา 1 ตวัแปร อย่างเช่น ARIMA 
เทียบกับโมเดลที่ใช้หลายตัวแปร อย่าง ANN ว่าโมเดลไหนมีความ
เหมาะสมในการน ามาคาดการณ์การปรับตวัขึน้ลงของราคาวสัดุก่อสร้าง 
รวมไปถึงเปรียบเทียบความสามารถในการท านายของทัง้สองโมเดล 
ในช่วงเวลาปกติและช่วงที่เกิดวิกฤตท าให้ตลาดผันผวนมาก 
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1.3 วตัถุประสงค์ 

1. เพ่ือศึกษาพฤติกรรมการเปล่ียนแปลงของราคาวัสดุก่อสร้างใน
ประเทศไทย  

2. ทดสอบประสิทธิภาพในการท านายดชันีเหล็กด้วย ANN-LSTM 
และ ARIMA โดยอ้างอิงฐานข้อมูลของประเทศไทย 

3. เพ่ือเปรียบเทียบความถูกต้องในการท านายดชันีเหล็กด้วย ANN-
LSTM และ ARIMA ของวสัดุในช่วงความผันผวน  

1.4 ขอบเขตการวิจัย 

รวบรวมงานวิจัยในช่วงทศวรรษที่ผ่านมาที่มีความเก่ียวข้อง ทัง้ใน
และต่างประเทศเพ่ือท าความเข้าใจความส าคัญและเทคโนโลยีที่
เก่ียวข้อง จัดหมวดหมู่งานวิจัยตามหัวข้อต่างๆ เช่น ปัจจัยทางเศรษกิจ 
อุปสรรคทางซัพพลายเชน และการพัฒนาการทางเทคโนโลยีที่มีผลต่อ
ราคาวสัดุก่อสร้าง และการวิเคราะห์วิธีที่ใช้ในงานวิจัยที่ศึกษามาเก่ียวกับ
จุดเด่นและจุดด้อยของแต่ละวิธี 

การรวบรวมข้อมูล โดยใช้แหลงข้อมูลจากข้อมูลรายงานของรัฐบาล 
รายงานอุตสาหกรรม และข้อมูลที่เชือ้ถือได้ของผู้ผลิตวสัดุก่อสร้าง 

การด าเนินการก่อนประมวลผลข้อมูล  อธิบายขัน้ตอนที่ใช้ก่อน
ประมวลผลข้อมูล เช่น การจัดการข้อมูลที่หายไป, ข้อมูลผิดปกติ, และ
การปรับปรุงข้อมูล  

การเลือกเคร่ืองมือ  ใช้วิธีทางสถิติในการวิเคราะห์ ARIMA (Auto 
Regressive Integrated Moving และการใช้ Machine learning สร้าง
โมเดลท านายราคา ANN เนื่องจากทัง้สองโมเดลมีการน ามาใช้ในการ
ท านายแล้วในต่างประเทศ จึงเหมาะสมที่จะน ามาต่อยอดและเปรียบ
ประสิทธิภาพในเชิงการท านายและความแม่นย าโดยใช้ข้อมูลราคาใน
ประเทศไทยเป็นหลกั 

1.5 ผลลัพธ์งานวิจัย  

ราคาที่ท านายออกมาไม่ควรจะคลาดเคล่ือนไปจากราคาจริงเกินร้อย
ละ 5 และเปรียบเทียบความแม่นย าในการท านายระหว่างโมเดลแบบ
หนึ่งตัวแปร (ARIMA) และหลายตัวแปร(ANN-LSTM) ว่ารูปโมเดลไหน
เหมาะสมกับการน ามาประเมินราคาวสัดุ ทัง้ในกรอบเวลาปกติและใน
กรอบเวลาที่มีความไม่แน่นอนจากปัจจัยภายนอก เช่น ช่วงการระบาด
ของโควิด-19 (2018-2022) เพ่ือให้ทราบถึงรูปแบบโมเดลที่มีความเหมาะ
ต่อการใช้งาน 

2. การทบทวนวรรณกรรม 

2.1 ความหมายของการประมาณต้นทุน  

ในการก่อสร้างทางวิศวกรรม ต่างต้องมีการค านวณค่าใช้จ่ายในการ
ก่อสร้าง ทัง้การก่อสร้างโดยเอกชนหรือโดยรัฐบาล ต่างมีการค านวณ

ราคาเพ่ือศึกษาความเป็นไปได้ก่อนการก่อสร้างเช่นเดียวกัน การนิยาม
การประมานต้นทุนในเชิงวิศวกรรมมีความหมายที่แตกต่างกันทัง้จาก
มุมมองของภาคเอกชนและภาครัฐ แต่มีจุดร่วมเดียวกัน คือการค านวณ
เพ่ือให้ได้มาซ่ึงปริมาณงานและราคาต่อหน่วยของแต่ละรายการ ใช้ข้อมูล
จากทฤษฎี เปรียบเทียบ และประสบการณ์ การประมาณราคาจึงไม่ใช่
ราคาที่แท้จริง แต่อาจใกล้เคียงกับราคาจริง ซ่ึงไม่ควรจะคลาดเคล่ือนไป
จากราคาที่แท้จริงเกินร้อยละ 5 (Brook, M. 2016) และมีจุดประสงค์
เดียวกันคือเป็นขัน้ตอนหลกัที่เก่ียวข้องกับกระบวนการตดัสินใจตัง้แต่
เร่ิมต้นจนกระสิน้สุดโครงการ และมีความส าคญัอย่างมากกับโครงการที่
อยู่ใต้สภาพการท างานที่มีความผันผวนของราคาวสัดุและมีข้อจ ากัด
ทางด้านการเงิน (วชัระ เพียรสุภาพ) 

2.2 วตัถุประสงค์ของการประมาณต้นทุน 

การประมาณต้นทุนงานก่อสร้างมีความสมัพันธ์กับวตัถุประสงค์และ
ช่วงเวลาของการพัฒนาโครงการ ในช่วงการศึกษาความเป็นไปได้ของ
โครงการ (Feasiblity study)  มีวตัถุประสงค์เพ่ือให้ทราบถึงต้นทุนที่มทีี่
ใช้ในการพัฒนาโครงการ แล้วจึงน าแบบก่อสร้างมาประมาณราคาอย่าง
ละเอียดเพ่ือหาปริมาณวสัดุก่อสร้างที่จะท าการสัง่ซือ้ ซ่ึงในส่วนนีห้าก
พิจารณาผ่านมุมองของเจ้าของโครงการ การประมาณต้นทุนโดยละเอียด
มีจุดประสงค์ในการจ่ายเงินงวด (Construction payment) ของการ
ด าเนินโครงการแก่ผู้รับเหมา โดยพิจารณาเปรียบเทียบกับผลงาน
ก่อสร้างที่ท าได้ในช่วงเวลาที่ก าหนดในสญัญา หรือหากมองผ่านมมุมอง
ของผู้รับเหมา การประมาณต้นทุนมีจุดประสงค์ส าคญัในการประมูลงาน
เพ่ือให้สามารถก าหนดราคาย่ืนราคาประมูลที่สมเหตุสมผลและสามาร
ท าก าไรได้ตามความต้องการ ในทางปฏิบตัิการประมาณต้นทุนงาน
ก่อสร้างมีรายละเอียดที่แตกต่างกันขึน้อยู่กับวตัถุประสงคของการ
ประมาณ  ราคา ชนิดของสญัญา ประสบการณ์ของแต่ละบุคคล และ
เทคนิคที่ใช้ในงานก่อสร้าง   

2.3 ราคาวสัดุต่อการประมาณ 

ราคาวสัดุก่อสร้าง คือ ราคาของวสัดุที่ใช้ในการก่อสร้างที่ครอบคลุม
ส่วนที่ใช้ในงานโครงสร้าง เช่น ซีเมนต์ เหล็กกลม อิฐมอญ และงาน
สถาปัตย์อย่าง ไม้อดั กระเบือ้ง และกระจก การทราบราคาที่ใช้ในการ
ก่อสร้างเป็นส่ิงจ าเป็นทัง้ในฝ่ังเข้าของโครงการและผู้รับเหมา โดยเป็น
ส่วนส าคญัตัง้แต่การศึกษาความเป็นไปได้ของโครงการ (feasibility) รวม
ไปถึงช่วงระหว่างการด าเนินการก่อสร้าง โดยมีรายละเอียดของการน า
ราคาวสัดุไปใช้ประโยชน์ ได้แก่ (Yi Chen & Sai Zhang 2019) 

การประมาณในช่วงหาความเป็นไปได้ของโครงการ (Rough or 
Conceptual estimate) เป็นการ ประมาณเพ่ือให้ทราบถึงต้นทุนเบือ้งต้น
ที่ใช้ก่อสร้างโดยข้อมูลราคาวสัดุก่อสร้างสามารถน าไปใช้สนับสนุนการ
วิเคราะห์ความเป็นไปได้ของโครงการ (Feasibiity) ซ่ึงการประมาณราคา
ต้นทุนนีส่้วนมากจะเกิดในช่วงเร่ิมต้นของโครงการที่มีข้อมูลรายละเอียด
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ของแบบก่อสร้างน้อย (Conceptual design) เพ่ือให้เจ้าของโครงการ
ทราบถึงต้นทุนเบือ้งต้นที่ใช้ในการก่อสร้างโครงการ โดยใช้ราคาวสัดุใน
การประเมิณราคาของโครงการและการใช้ดชันีราคาวสัดุในการประเมิณ
ความผันผวนของราคาในอนาคตเพ่ือไม่ให้ประมาณราคาเกินหรือต ่า
เกินไป 

การประมาณในช่วงออกแบบ (Detail design estimate) เป็นการ
ประมาณราคาเพ่ือใช้ประกอบการ ตดัสินใจเลือกรูปแบบ ระบบก่อสร้าง 
และวสัดุที่ใช้ในการก่อสร้าง ซ่ึงการประมาณดงักล่าวจะท าควบคู่ไปกับ
การ ออกแบบรายละเอียดของโครงการที่พิจารณาจาก ระยะเวลา
โครงการ การใช้งาน ความสวยงามทางสถาปัตยกรรม เป็นต้น โดย
ประโยชน์ของการประมาณราคาวสัดุก่อสร้างนีจ้ะช่วยควบคุมค่าใช้จ่าย
โครงการในระหว่างการก่อสร้างให้อยู่ในงบประมาณที่ประมาณไว้ในช่วง
ของการศึกษาความเป็นไปได้ของโครงการ  (Hongxiang, OuYang., 
Xinjuan, Zhang., Cencen, Hu. 2013) 

การประมาณเพ่ือด าเนินงานก่อสร้าง (Construction estimate) เป็น
การประมาณราคาโครงการเพ่ือหาค่าใช้จ่ายที่ใช้ประกอบการตดัสินใจ
ย่ืนซองประมูลของผู้รับเหมาก่อสร้าง ซ่ึงราคาดงักล่าวเป็นค่าใช้จ่ายที่
ผู้รับเหมาใช้เพ่ือด าเนินงานก่อสร้างอย่างมีคุณภาพเป็นไปตามสญัญา
และแบบรายละเอียดก่อสร้าง ราคาวสัดุเป็นค่าใช้จ่ายส่วนใหญ่ของการ
ก่อสร้าง จะมีผลอย่างมากหากการคาดเดาราคาวสัดุแม่นย า จะสามารถ
เพ่ิมโอกาศในการในการชนะการประมูลและเพ่ิมก าไร 

2.4 ปัญหาและข้อจ ากดัของการประมาณราคา  

ปัญหาที่พบในการก่อสร้างในส่วนหนึ่งคือปัญหาเก่ียวกับค่าก่อสร้าง
เกินงบประมาณเนื่องจากราคาวัสดุและค่าแรงปรับตวัสูงขึน้ โดยมีปัจจัย
ที่สามารถควบคุมได้และไม่สามารถควบคุมได้ โดยจะกล่าวถึงปัจจัยที่ไม่
สามารถควบคุมได้คือความผันผวนของราคาวสัดุซ่ึงมีผลกระทบเชิงลบ
ต่อหลายฝ่ายในภาคอุตสาหกรรมการก่อสร้าง ยกตัวอย่างเช่น ฝ่าย
เจ้าของโครงการ (Developer) การที่ราคาวัสดุการก่อสร้างปรับตัวขึน้
ส่งผลต่อราคาอสังหาเนื่องจากต้นทุนของเจ้าของโครงการเพ่ิมขึน้ส่งผล
ให้ก าไรลดหากต้องการผลก าไรเท่าเดิมต้องปรับราคาขายเพ่ิมขึ น้ 
ผู้รับเหมาเมื่อวสัดุมีการปรับตวัขึน้จะถูกบงัคบัให้ประมูลในราคาที่สูงขึน้
ท าให้ผู้รับเหมาต้องเพ่ิมขอบเขตของมูลค่าโครงการและจ าเป็นต้องมี
เงินทุนหมุนเวียนเพ่ือน าเนินโครงการต่อไปได้จากราคาวสัดุที่ปรับตัวขึน้
ท าให้เงินหมุนเวียนลดลงส่งผลให้การท างานผิดพลาดได้น้อยลงเนื่อง
หากงานผิดพลาดอาจส่งผลให้งานล่าช้าเบิกงบไม่ได้ท าให้เงินหมุนเวียน
ไม่เพียงพอและหากเกิดการเสียหายหรือการท างานที่ผิดพลาดท าให้
ขาดทุนได้ จ าเป็นต้องมีการติดตามวิเคราะห์แนวโน้มในด้านต้นทุนการ
ก่อสร้างในแต่ละหมวดงานและหากในระหว่างการก่อสร้างมีต้นทุน
ค่าใช้จ่ายเกินกว่าก าหนดตามบัญชีแสดงปริมาณวสัดุและราคา (BOQ) 
จะก่อให้เกิดการขาดสภาพคล่องทางการเงินส่งผลให้งานล่าช้าสะสมจน
ส่งผลกระทบต่อต้นทุนโครงการและเกิดการขาดทุน 

2.5 ปัจจัยที่ส่งผลต่อราคา 

2.5.1 GDP คือการนับรายได้ที่เกิดขึน้ในไทยประเทศโดยไม่สนใจว่า
เกิดจากธุรกิจสญัชาติใดหรือใครเป็นเจ้าของ หากตวัเลข GDP ที่สูงขึน้
แปลว่ารายได้เกิดขึน้ในประเทศสูงขึน้ซ่ึงมีผลโดยตรงมาจากการจับจ่าย
ใช้สอยภายในประเทศเช่น การลงทุนในโครงการขนาดใหญ่  

2.5.2 ราคาน า้มันโลก ความผันผวนของภาวะราคาน า้มันที่ปรับตวั
สูงขึน้ ส่งผลต่อต้นทุนราคาวสัดุใน การก่อสร้างท าให้ราคาวสัดุก่อสร้างมี
การปรับตวัสูงขึน้ตามต้นทุนคา่ขนส่งจากราคาน า้มันที่ปรับตวัสูงขึน้ (สุที
รา 2556) 

2.5.3 ภัยธรรมชาติ ยกตวัอย่างเช่นจากเหตุการณ์มหาอทุกภัยปี 
2554 ท าให้วสัดุก่อสร้างจ าพวกทรายหยาบ และอิฐ มอญขาดตลาด
ส่งผลให้ผู้ค้าปรับราคาสูงขึน้ (สุทีรา 2556) 

2.5.4 ภาวะขาดแคลนทางวสัดุ ยกตวัอย่างเช่นการขาดแคลนวสัดุ
จ าพวกเหล็กเส้นในปี2551 อนัเนื่องมาจากประเทศจีนลด ปริมาณการ
ส่งออกเหล็กในอินเดียเพ่ือการก่อสร้างในประเทศ อีกทัง้การเตรียมพร้อม
ส าหรับการแข่งขันกีฬาโอลิมปิกในจีนเป็นสาเหตุให้สินค้าขาดตลาดท า
ให้ราคาเหล็กและวตัถุดิบในการผลิตเหล็กในตลาดโลกเพ่ิมสูงขึน้อย่าง
ต่อเนื่องส่งผลกระทบท าให้ราคาเหล็กในประเทศไทยปรับราคา สูงขึน้
เนื่องจากภาวะเหล็กขาดตลาด (สุทีรา 2556) 

2.6 งานวิจัยที่เก่ียวข้อง 

การท านายราคาหรือประมาราคาวสัดุก่อสร้างโดยใช้ ARIMA 
สามารถใช้ในการท านายราคาวสัดุก่อสร้าง ได้แก่ เหล็กเส้นเสริมแรง 
ซีเมนต์พอร์ตแลนด์ อิฐ ก่อ ผลิตภัณฑ์เซรามิค และผลิตภัณฑ์ทรายหยาบ 
ได้ใกล้เคียงกับราคาจริงช่วงเวลาที่ศึกษา งานวิจัยอื่นๆมที าการท านาย
ราคาโดยใช้ ARIMA เช่นกัน แตเ่ป็นการท านายราคายางพาราในประเทศ
ไทย ซ่ึงราคาท านายออกมาใกล้เคียงกับราคาจริงตามช่วงเวลาศึกษา
เช่นกัน ใช้องค์ประกอบของโมเดลอนุกรมที่ต่างกัน (Chordotonal, 
Sukanya, and Vichai ) 

นอกจาก ARIMA ที่เป็นการใช้วิธีนัน้ก็มีการใช้ AI ในการท านายราคา
วสัดุตัง้แต่ปี 2000 และมีการใช้ในอีก งานของ Mir et al. (2021) ใช้ ANN 
model หรือ Artificial neural network ในการท านายราคาเหล็กและ 
asphalt หรืองานของ Hongxian (2013) และ Shiha, Dorr (2020) ที่มี
การใช้ในสัญญาณทางเศรษฐกิจการท านายราคาพอร์ตแลนด์ซีเมนต์ 
และเหล็กเสริม  

2.7 กรอบแนวคิดงานวิจัย 

กรอบแนวคิดงานวิจัยจากการศึกษางานวิจัยในอดีตที่ พบว่ามีการใช้ 
model ARIMA ซ่ึงการใช้วิธีวิเคราะห์ข้อมูลแบบ time series และ model 
ANN-LSTM ที่ใช้ neural network มาปรับใช้ในการท านายราคาวสัดุ
ก่อสร้าง จากทัง้ในประเทศไทยเองนัน้เคยมีปรากฏการใช้ model ARIMA 
ในการท านายราคาทองแดง (Nutthaya, Hankla., Ganda, 
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Boonsothonsatit. 2020) และยางพารา (Cherdchoongam, Sukanya, 
and Vichai Rungreunganun 2016) รวมไปถึงราคาวสัดุก่อสร้าง และใน
ส่วนของวิธี neural network ในประเทศไทยเคยมีการใช้โมเดลนีใ้นการ
ท านายราคาพืชผลทางการเกษตรเช่นมันส าปะหลงั ข้าวโพดเลีย้งสตัว์
และข้าวเจ้าหอมมะลิโดยผู้จัดท าโครงงานจึงเล็งเหน็โอกาสในการพัฒนา
และพิสูจน์ประสิทธิภาพการใช้ model ARIMA ซ่ึงเป็นวิธี time series 
และ ANN-LSTM เป็นวิธี neural network ที่ซ่ึงไม่เคยมีการทดลองใช้
โมเดลนีใ้นอุตสาหกรรมการก่อสร้างมาก่อน  มาท านายราคาวสัดุ
ก่อสร้าง และพัฒนาศึกษาโมเดลในช่วงเวลาที่มีการผันผวนทางเศรษฐกิจ 
อย่างเช่น ช่วงการแพร่ระบาดชอง COVID-19 และสงครามยูเครนและ
รัสเซียว่าโมเดลจะสามารถมีประสิทธิภาพการท านายในช่วงเวลา
ดงักล่าวมากน้อยเมื่อเทียบกับช่วงเวลาที่ไม่มีการผันผวน ผู้จัดท า
คาดหวงัวา่ผลลพัธ์ในการวิจัยจะช่วยการท าความเข้าใจพฤติกรรมของ
โมเดลได้มากขึน้ โดยเฉพาะความสามารถในการท านายในช่วงเวลาที่ไม่
มีปัจจัยภายนอกมารบกวน กับช่วงเวลาที่ผันผวนอนัเกิดจากภายนอกวา่
โมเดลไหนมีโอกาศที่เกิดความผิดพลาดเป็นเปอร์เซ็นท์เทา่ใดเพ่ือหา
ขอบเขตและความเป็นไปได้ที่จะเกิด 

ความผิดพลาดสูงสุด เพ่ือให้กลุ่มเป้าหมายสามารถลดโอกาศในการ
ขาดทุนมากที่สุด  

3. วิธีการด าเนินงานวิจัย 

3.1 ประเภทงานวิจัย 

โดยในงานวิจัยนีแ้ยกประเภทของการวิจัยโดยจ าแนกตามลกัษณะ
ของข้อมูลซ่ึงเป็นงานวิจัยประเภทการวิจัยเชิงคุณภาพโดยมีจุดประสงค์
เพ่ือหาข้อเท็จจริงและหาข้อสรุปเชิงคุณภาพเพ่ือใช้ในการอ้างอิง โดยท า
การสร้างโมเดลทางคณิตศาสตร์สองประเภท อนัได้แก่ ANN-LSTM และ 
ARIMA เพ่ือท านายราคาวสัดุก่อสร้าง ผ่านการเก็บข้อมูลในรูปตวัเลข
จากกลุ่มตวัอย่างในวงกว้าง และน าข้อมูลมาวิเคราะห์ แล้วจึง
เปรียบเทียบความแม่นย าของทัง้สองโมเดลดงักล่าววา่แบบไหนมีความ
เหมาะสมกว่ากัน ทัง้เปรียบเทียบในช่วงเวลาปกติ และช่วงเวลาไม่ปกติ 
อนัเกิดจากปัจจัยภายนอก เช่น สงคราม รึ โรคระบาด  เพ่ือน ามาใช้เป็น
หลกัฐานยืนยันความถูกต้องของส่ิงที่ค้นพบและหาข้อสรุปหลกัฐาน
ยืนยันความถูกต้อง โดยเคร่ืองมือที่ใช้ต้องมีความเป็นปรนัยสามารถ
แยกแยะความถูกต้องได้ 

 

3.2 การออกแบบงานวิจัย 

ตวัแปร  ที่มา  

ข้อมูลราคาวสัดุก่อสร้างย้อนหลงั 
(2000-2023)  

ระบบค้นหาข้อมูลของกระทรวง
พาณิชแห่งประเทศไทย(OTM)  

  

เคร่ืองชีเ้ศรษฐกิจมหภาคของไทย  
  

แหล่งข้อมูลเคร่ืองชีเ้ศรษฐกิจมหา
ภาค ธนาคารแห่งประเทศไทย  

CPI-consumer price index 
(2000-2023)  

ระบบค้นหาข้อมูลของกระทรวง
พาณิชแห่งประเทศไทย(OTM)  

  

WTI-สญัญาน า้มันดิบ (2000-
2023)  

Investing.com  

GIOP-global iron ore price 
(2000-2023)  

INDEX MUNDI  

PPI-producer price index ดชันี
ผู้ผลิต (2015-2023)  

  

ระบบค้นหาข้อมูลของกระทรวง
พาณิชแห่งประเทศไทย(OTM)  
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จากการศึกษางานวิจัยในอดีตจึงเลือกใช้ข้อมูลดงัต่อไปนี ้ เนื่องด้วย
เป็นปัจจัยที่คาดว่ามีผลกระทบต่อราคาวสัดุมากสุดโดยข้อมูลจะ
ครอบคลุมในส่วนของตลาดอุตสาหกรรมการก่อสร้างและราคาของวสัดุ
ก่อสร้างอย่างเหล็กที่ผู้จัดท าจะใช้เป็นวสัดุหลกัในการท านาย  

3.3 โมเดลที่ใช้ในการประมวลผลและวิเคราะห์ข้อมูล 

3.3.1 ARIMA 
ประกอบด้วย 3 ส่วน Autoregressive process หรือ AR(p), 

Integrated(d) และ Moving average process MA (q) สรุปเป็นตาราง
ได้ดงันี ้  

 
3.3.2 ANN – LSTM 
ANN-LSTM หรือ Artificial Neural Network - Long Short-Term 

Memory เป็นโมเดลที่ได้รับแรงบนัดาลใจจาก โครงสร้างและการท างาน
ของสมองมนุษย์โดยท าการจ าลองโหนดนิวรอนของเซลล์ประสาทที่จะรับ
ผลวิเคราะห์ข้อมูล 

 
Input layer คือชัน้ที่ข้อมูลจะเข้ามา โดยจ านวนข้อมูลที่เข้ามาจะ

เท่ากับจ านวน node ใน Input layer  
Hidden Layer คือ ชัน้ทีอ่ยู่ระหว่างกลางโดยจะมีก่ีชัน้ก็ได้และในแต่

ละชัน้จะมีก่ี node neuron เท่าไหร่ก็ได้ ซ่ึงการเพ่ิมจ านวนชัน้และโหนด
นิวรอนจะเพ่ิมผลการท างานของโมเดล  

Output layer คือ ชัน้ที่จะน าข้อมูลไปใช้ โดยจ านวนโหนดจะขึน้กับ
ประเภทของงานที่ใช้  

โครงข่ายประสาทเทียมจะน าข้อมูลเข้าและค่าน า้หนักที่แสดงถึง
ความแข็งแรงของแต่ละโหนดแต่ละปลายประสาทมาคูณกัน และน าค่า
ทัง้หมด  

มารวมกันกับค่า b หรือ bias ที่มีไว้เพ่ือประสิทธิภาพการท างานดร
ขึน้ หากค่าที่รวมกันนีเ้กินกวา่ค่าแบ่งที่ก าหนดไว้ (threshold:T) จะท า
การส่งต่อข้อมูลไปยังฟังก์ชันกระตุ้น ดงัสมการ  

 

3.4 การทดสอบ 

 
 ในการทดสอบความแม่นย าไม่ว่าทัง้ความแม่นย าของตวั
โมเดลการท านายเองกับราคาที่เกิดขึน้จริง หรือ ระหว่างสองโมเดล 
จ าเป็นต้องมีเคร่ืองมือวดัทีม่ีประสิทิธิภาพ ผู้จัดท าได้เลือกเคร่ืองมือ
ดงัต่อไปนี ้ 

1. Mean Squared Error (MSE)   
หรือความคลาดเคล่ือนก าลงัสองเฉล่ียคือ วิธีการทางสถิติที่ใช้ในการวดั
ความคลาดเคล่ือนระหว่างคา่ที่ค านวณได้กับค่าที่เป็นจริง โดยการหาค่า
ต่างของทุกรายการและน ามายกก าลงัสองแล้วหาค่าเฉล่ียของผลรวมนัน้ 
ซ่ึงสูตรที่ใช้ค านวณ MSE คือ:  

  
โดย N หมายถึงจ านวนของตวัอย่าง Yi คือค่าเป้าหมาย ของตวัอย่างที่ I   
MSE มักถูกใช้ในการประเมินประสิทธิภาพของระบบการท านายหรือการ
สอดคล้องของข้อมูลที่ถูกท านายกับข้อมูลจริง โดยค่า MSE ที่น้อยกว่า
แสดงถึงความเป็นไปได้ที่ค่าท านายใกล้เคียงกับค่าจริงมากขึน้.   

2. Mean Absolute Percentage Error (MAPE)   
Mean Absolute Percentage Error : MAPE หรือ วิธีค่าเฉล่ียของ
เปอร์เซ็นต์ความผิดพลาดสมับูรณ์เป็นวิธีวดัความแม่นย า โดยค านวณ
เปอร์เซ็นต์ความผิดพลาดในการพยากรณ์ ค่าที่ได้ต ่าจะมีความแม่นย า
สูง มีสูตรค านวณ ดงันี ้ 

  
โดย At = คา่จริง ณ เวลา t  
Ft = ค่าพยากรณ์ ณ เวลา t  
n = จ านวนข้อมูลที่น ามาพิจารณา  
4. ผลการทดลองและวิเคราะห์ผล 

4.1 ผลการศึกษาประสิทธิภาพการท านายดชันีเหล็ก 
ของโมเดล ARIMA สภาวะตลาดปกติ 
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4.1.1 การท านายล่วงหน้า 3 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 3.11 
เปอร์เซ็น 

4.1.2 การท านายล่วงหน้า 6 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 3.66 
เปอร์เซ็น 

4.1.3 การท านายล่วงหน้า 9 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 4.17 
เปอร์เซ็น 

สามารถสรุปได้ว่าสามารถน าโมเดล ARIMA มาใช้ในการท านาย
ราคาวสัดุในช่วงสภาวะตลาดปกติได้ 

4.2 ผลการศึกษาประสิทธิภาพการทายดชันีเหล็ก ของ
โมเดล ANN สภาวะตลาดปกติ 

4.2.1 การท านายล่วงหน้า 3 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 2.22 
เปอร์เซ็น 

4.2.2 การท านายล่วงหน้า 6 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 3.05 
เปอร์เซ็น 

4.2.3 การท านายล่วงหน้า 9 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 3.39 
เปอร์เซ็น 

สามารถสรุปได้ว่าสามารถน าโมเดล ANN มาใช้ในการท านายราคา
วสัดุในช่วงสภาวะตลาดปกติได้ 

4.3 ผลการศึกษาประสิทธิภาพการท านายดชันีเหล็กของ
โมเดล ARIMA ช่วงที่เกิดวิกฤตท าให้มีราคาผนัผวน
มาก 

4.3.1 ท านายล่วงหน้า 3 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 11.39 เปอร์เซ็น 
4.3.2 ท านายล่วงหน้า 6 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 10.04 เปอร์เซ็น 
4.3.3 ท านายล่วงหน้า 9 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 12.28 เปอร์เซ็น 
สามารถสรุปได้ว่าไม่ควรน าโมเดล ARIMA มาใช้ในการประมาณ

ราคาในช่วงที่ตลาดมีความผันผวนจากการเกิดวิกฤตเนื่องจากโมเดล 
ARIMA เป็นการวิเคราะห์ข้อมูลแบบ Time series ซ่ึงการท านายล่วงหน้า
ในช่วงที่มีความผันผวนมากอาจไม่เหมาะสมเนื่องจากอาจจะไม่เห็น
แนวโน้มของการเปล่ียนแปลงเพียงพอเนื่องจากใช้ข้อมูลก่อนกลบัตวัใน
การท านาย 

4.4 ผลการศึกษาประสิทธิภาพการท านายดชันีเหล็กของ
โมเดล ANN ช่วงทีเ่กิดวิกฤตท าให้มีราคาผนัผวนมา 

4.4.1 ท านายล่วงหน้า 3 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 13.07 เปอร์เซ็น 
4.4.2 ท านายล่วงหน้า 6 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 4.18 เปอร์เซ็น 
4.4.3 ท านายล่วงหน้า 9 เดือน มีความคลาดเคล่ือน 4.31 เปอร์เซ็น 
สามารถว่าการน าโมเดล ANN มาใช้การประมาณราคาในช่วงที่

ตลาดมีความผันผวนอาจท าให้ความเส่ียงเพ่ิมในช่วงแรกๆ เนื่องจากการ
ท านายล่วงหน้า 3 เดือนมีความคลาดเคล่ือนถึง 11.07 เปอร์เซ็นต์ซ่ึงมาก

เพียงให้ราคาที่ประมาณการผิดพลาดไปจากราคาจริงได้ แต่หากท านาย
ล่วงหน้านานๆ 6 เดอืน 9 เดือนจะมีความแมน่ย ามากกวา่ 

 

5. สรุปผลการวิจัย 

5.1 สรุปผลวิจัย 

จากการพัฒนาโมเดลทางคณิตศาสตร์เพ่ือศึกษาและเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพในการท านายรายคาวสัดุโดยใช้โมเดลการเรียนรู้ของ
เคร่ืองจักรโดยใช้ข้อมูลในประเทศไทยเป็นหลกัที่ได้จากการเก็บข้อมูล
ย้อนหลงั 20 ปีมาใช้ป้อนข้อมูลในช่วงของการเรียนรู้ (Training) เพ่ือสอน
โมเดลให้เรียนรู้แพทเทิร์นจากข้อมูล เพ่ือสร้างโมเดลส าหรับท านายดชันี
ราคาเหล็ก โดยจะแบ่งการศึกษาเป็น 2 ส่วนและสามารถสรุปผลได้ดงันี  ้

 ส่วนของโมเดล ARIMA ซ่ึงเป็นการวิเคราะห์ข้อมูลแบบ Time 
series โดยการเก็บข้อมูลย้อนหลงั 20 ปีได้ผลลพัธ์ดงันี ้ ช่วงที่สภาวะ
ตลาดปกติ โมเดล ARIMA สามารถท านายราคาวสัด ุ 3 เดือนล่วงหน้ามี
ความคลาดเคล่ือนอยู่ที่ 3.11เปอร์เซ็นต์ 6 เดือนล่วงหน้ามีความ
คลาดเคล่ือนอยู่ที่ 3.66 เปอร์เซ็นต์ และ 9  เดือนล่วงหน้ามีความ
คลาดเคล่ือนอยู่ที่ 4.17 เปอร์เซ็นต์ ซ่ึงจากการศึกษาการประมาณราคา
ไม่ควรผิดพลาดไปจากราคาจริงเกิน 5 เปอร์เซ็นต์ โดยราคาวสัดุเป็น
ปัจจัยที่มีความผันผวนและควบคุมได้ยากเมื่อเปรียบกับปัจจัยอื่นๆ ราคา
วสัดุก่อสร้างขึน้กับความผันผวนของราคาตลาดอาจส่งผลให้เกิดส่วน
ต่างจากราคาที่ที่ค านวณและน ามาซ่ึงปัญหาในอนาคตได้ จากผลการ
ทดลองพบว่าค่าที่ได้จากการท านาย มีค่าเฉล่ียต ่ากว่า 5 เปอร์เซ็นต์จะ
สามารถสรุปได้ว่าสามารถน าโมเดล ARIMA มาใช้ในการท านายราคา
วสัดุในช่วงสภาวะตลาดปกติได้ แต่ในส่วนของช่วงที่ตลาดมีความผัน
ผวนจากสถานการณ์โควิด 19 โมเดล ARIMA ท านายราคาวสัดุ 3 เดือน
ล่วงหน้ามีความคลาดเคล่ือนอยูท่ี่ 11.39 เปอร์เซ็นต์ 6 เดือนล่วงหน้ามี
ความคลาดเคล่ือนอยู่ที ่10.04 เปอร์เซ็นต์ และ 9  เดือนล่วงหน้ามีความ
คลาดเคล่ือนอยู่ที่ 12.28 เปอร์เซ็นต์ สามารถสรุปได้ว่าไม่ควรน าโมเดล 
ARIMA มาใช้ในการประมาณราคาในช่วงที่ตลาดมีความผันผวนจากการ
เกิดวิกฤตเนื่องจากโมเดล ARIMA เป็นการวิเคราะห์ข้อมูลแบบ Time 
series ซ่ึงการท านายล่วงหน้าในช่วงทีม่ีความผันผวนมากอาจไม่
เหมาะสมเนือ่งจากอาจจะไม่เห็นแนวโน้มของการเปล่ียนแปลงเพียงพอ
เนื่องจากใช้ข้อมูลก่อนกลบัตวัในการท านาย 

 ส่วนของโมเดล ANN-LSTM เป็นโมเดลที่ได้รับแรงบนัดาลใจ
จาก โครงสร้างและการท างานของสมองมนุษย์โดยผลการทดลองช่วงที่
สภาวะตลาดปกติ โมเดล ANN-LSTM สามารถท านายราคาวสัดุ 3 เดือน
ล่วงหน้ามีความคลาดเคล่ือนอยูท่ี่ 2.22 เปอร์เซ็นต์ 6 เดือนล่วงหน้ามี
ความคลาดเคล่ือนอยู่ที ่ 3.05 เปอร์เซ็นต์ และ 9 เดือนล่วงหน้ามีความ
คลาดเคล่ือนอยู่ที่ 3.39 เปอร์เซ็นต์ จากเกณทท์ี่กล่าวมาข้างต้นสามารถ
สรุปได้ว่าสามารถน าโมเดล ANN-LSTM มาใช้ในการท านายราคาใน
สภาวะตลาดปกติได้ และในช่วงที่ตลาดมีความผันผวนโมเดล ANN-
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LSTM ท านายราคาวสัดุ 3 เดือนล่วงหน้ามีความคลาดเคล่ือนอยู่ที ่11.07 
เปอร์เซ็นต์ 6 เดือนล่วงหน้ามีความคลาดเคล่ือนอยู่ที ่ 4.18 เปอร์เซ็นต ์
และ 9  เดือนล่วงหน้ามีความคลาดเคล่ือนอยู่ที ่4.31 เปอร์เซ็นต์ จากผล
การทดลองการน าโมเดล ANN มาใช้การประมาณราคาในช่วงที่ตลาดมี
ความผันผวนก็อาจจะไม่แม่นย าในเดือนแรกๆเนื่องจากการท านาย
ล่วงหน้า 3 เดือนมีความคลาดเคล่ือนถึง 11.07 เปอร์เซ็นต์ซ่ึงมากพอที่ท า
ให้ราคาที่ประมาณการผิดพลาดไปจากราคาจริงได้ แต่หากท านาย
ล่วงหน้านานๆ 6 เดือน 9 เดือนจะมีความแม่นย ามากขึน้เนื่องจาก โมเดล 
ANN มีความสามารถในการท านายข้อมูลแบบไม่เป็นเชิงเส้น (Non-
linear) และมีการรับรู้การเข้าใจแพทเทิน (Recognize pattern) ที่ดีกว่า 

จากการวิจัยสามารถสรุปได้ว่าโมเดล ANN ทีเ่ป็นโมเดลหลายตวั
แปรมีความเหมาะสมทีน่ ามาใช้ในการประมาณราคาดชันีเหล็กมากกว่า
โมเดล ARIMA ทีเ่ป็นโมเดลหนึ่งตวัแปร 

5.2 ปัญหาและข้อเสนอแนะ 

ข้อมูลไม่สมบูรณ์ ไม่แม่นย าหรือไม่สอดคล้องกันบางเดือนข้อมูลมี
ความขัดแย้งกันเองจากหลายแล่งที่มา 

การเขียนโปรแกรมบางครัง้เกิดความผิดพลาดท าให้ได้ผลลพัธ์ขัดกับ
วตัถุประสงค์ ต้องอาศยัการตรวจทานและตรวจสอบข้อมูลหลายๆค่าที่ได้
ในการเขียนโปรแกรม 

สามารถน าโมเดลที่พัฒนาไปประยุกต์ใช้ในการท านายราคาวัสดุ
อื่นๆ ได้เช่นกัน ซ่ึงคาดว่าจะมีตัวแปรที่ส่งผลต่อความแม่นย าและ
ประสิทธิภาพในการท านายต่างจากราคาเหล็ก  

เนื่องด้วยโมเดลในการท านายด้วย Machine Learning ในแต่ละ
ประเภทนัน้มีข้อดีและข้อเสียต่าง เช่น Model ANN นัน้เหมาะส าหรับ
ข้อมูลที่ไม่เป็นเชิงเส้นมีความสับพันธ์กันซับซ้อน แค่ส าหรับ ARIMA ที่
เหมาะส าหรับข้อมูลที่เป็นเชิงเส้นที่เป็นรูปแบบที่ง่ายได้ดีกว่า ANN จึง
เป็นที่น่าสนใจว่าอาจมีโมเดล Machine Learning อื่นๆที่อาจมีความ
เหมาะสมกับการท านายเหล็กมากกว่า model ที่ท าการทดสอบใน
งานวิจัยนี ้ 
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