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บทคัดย่อ 

การสร้างแบบจำลองทางเลือกรูปแบบการเดินทางนั้นจำเป็นต้อ
งมีการสำรวจขอ้มูลการเดินทางในครัวเรือนโดยในอดีตถึงปัจจุบันการสำรว
จข้อมูลการเดินทางในครัวเรือนในประเทศไทยที่ได้รับความนิยมแพร่หลาย
คือ การสำรวจข้อมูลด้วยแบบสอบถามเนื่องจากข้อมูลที่ได้จากการสำรวจ 
มีความละเอียดสูงและสามารถนำขอ้มูลไป วิเคราะห์พฤติกรรมการเดิน 
ทางได้อย่างเหมาะสม ซ่ึงการสำรวจข้อมูลการเดินทางในครัวเรือน 
ด้วยแบบสอบถามจะ ศึกษาความตอ้งการการเดินทางและพฤตกิรรมการ 
เดินทางด้วยวิธกีารสัมภาษณ์โดยใช้คนตามบ้าน การสัมภาษณ์ ทางโทรศัพท ์
และการให้ทำแบบสำรวจทางออนไลน์ โดยจะเน้นการสำรวจ 
ด้วยวธิีใช้คนสัมภาษณ์แลว้นำขอ้มูลการ สำรวจสร้างแบบจำลองทางการ 
ขนส่งและจราจร หรือแบบจำลองทางสถิติ (machine learning) 
อย่างไรก็ตาม การสำรวจ ด้วยวธิีเหล่านี้เพื่อทำแบบจำลองมีต้นทุนสูง 
เนื่องจากต้องจ้างผู้สัมภาษณ์จำนวนมากในการสำรวจ ใช้เวลามาก ในการ 
สำรวจเนื่องจากต้องสัมภาษณ์เป็นรายบคุคลแบบหนึ่งต่อหนึ่ง โครงงานนี้ 
จึงมีวัตถุประสงค์ เพื่อหาวธิีการสำรวจที่ดีกว่าเดิม ประหยัดค่าใชจ้่าย เวลา 
ทรัพยากรคน และได้ข้อมูลการเคลื่อนไหวตามเวลาจริง ของผู้ถูกสัมภาษณ ์
จากการสำรวจ และวธิีที่กล่าวมานั้นคือ การสร้างแบบจำลองเนสเต็ด 
โลจิตจากข้อมูลสัญญาณ โทรศัพท์มือถือจากเครือข่ายสัญญาณ 
โทรศัพท์เคลื่อนที่ซึ่งผ่านกระบวนการจำแนกรูปแบบและวัตถปุระสงค์ 
ของการเดินทางมาแล้ว สามารถวิเคราะห์ข้อมูลได้แบบเรียลไทม์ได ้
ครอบคลุมผู้เดินทางและระยะเวลาการสังเกต พฤติกรรมการเดินทาง 
ที่ยาวนานขึ้นโดยเราจะทำการสร้างแบบจำลองด้วยอัลกอริทึม Random 
Forest (RF) 

คำสำคัญ: การพัฒนาแบบจำลอง, รูปแบบการเดินทาง, กิจกรรมการ
เดินทาง, การใช้ประโยชนจ์ากที่ดินและอาคาร, ข้อมูลสัญญาณโทรศัพท์ 
มือถือจากเครือข่ายสัญญาณโทรศัพท์เคลื่อนที่ 

Abstract 

Modeling alternative travel patterns more efficiently, a new 
approach is needed that can save costs, time, and human 

resources while providing real-time movement data. Currently, 
the most popular survey method in Thailand is the travel diary 
questionnaire, which collects high-resolution data through 
home-based interviews. However, this method is expensive 
and time-consuming. The proposed solution is to use mobile 
signal data from a mobile network to create a neural network 
model that classifies patterns and objectives of travel, allowing 
for real-time analysis of travel behavior over longer observation 
periods. Random Forest (RF) will be used in the modeling 
process 

Keywords: Model development, Travel activities, Land use 
data, Mobile device location data 

1. บทนำ 

การเดินทางเป็นปัจจัยสำคัญอยา่งหนึ่งในการใช้ชีวิตประจำวันของ
มนุษย์ และมีผลต่อการเข้าถึงและใช้ประโยชน์จากพื้นที่ตา่งๆ เช่น อาหาร 
น้ำ หรือแหล่งพลังงาน หรือการเข้าถึงบริการสาธารณะ เช่น การไปโรงเรียน 
โรงพยาบาล หรือสถานีรถไฟ การเดินทางยังสร้างโอกาสในการพัฒนา
เศรษฐกิจและสังคมของประเทศ การพัฒนาระบบการเดินทางจึงเป็นสิ่ง
สำคัญในการพัฒนาเศรษฐกิจและสังคมของประเทศในระยะยาว ซ่ึงการ
พัฒนาระบบการเดินทางนั้นจำเป็นต้องมีการศึกษาสำรวจความต้องการการ
เดินทาง (Travel Demand Survey : TDS) เพื่อเก็บรวบรวมข้อมูลเกี่ยวกบั
พฤติกรรมการเดินทางของประชากรในพื้นที่นั้น ๆ และนำข้อมูลจากการ
สำรวจมาสร้างแบบจำลองอนุมานรูปแบบกิจกรรมของการเดินทางร่วมกับ
ข้อมูลการใช้ประโยชน์ที่ดินและอาคาร เพื่อวางแผนการพัฒนาโครงข่าย
ขนส่งสาธารณะ โครงสร้างพื้นฐาน และการลงทุนในด้านคมนาคมการขนส่ง
เพื่อให้มีประสิทธภิาพและเกิดประโยชนส์ูงสุดในการใช้ชีวิตประจำวันและ
การพัฒนาเศรษฐกิจของประเทศ. 

2. ทบทวนวรรณกรรม 

2.1 ศึกษาข้อมูลในปัจจุบัน 
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2.2.1 Travel Demand Survey โดย สำนกังานนโยบายและแผนการ
ขนส่งและจราจร (สนข.) 
เป็นโครงการจากทางภาครัฐเพื่อศึกษาสำรวจความต้องการการ

เดินทาง (Travel Demand Survey, TDS) และปรับปรุงฐานข้อมูลการ
เคลื่อนย้ายสินค้าเพื่อการวางแผนระบบขนส่งของประเทศ ซึ่งเป็นข้อมูล
หลักสำหรับการพัฒนาแบบจำลองด้านการจราจรและขนส่ง เพื ่อเป็น
เครื่องมือวิเคราะห์แผนงาน โครงการต่าง ๆ ตามนโยบายรัฐบาลได้อย่าง
ถูกต้อง ทันสมัย สอดคล้องกับสภาวการณ์ทางเศรษฐกิจและสังคมปีล่าสุด 
โดยมีการสำรวจข้อมูลครัวเรือน (Household Travel Survey, HTS) โดย
ใช้รูปแบบการสำรวจด้วยวิธีใช้คนสัมภาษณ์ (Personal Interviews) การ
สัมภาษณ์ทางโทรศัพท์ (Pick up Call) และการสำรวจผ่านทางเว็บไซต์ 
โดยจะเลือกใช้วิธีการสำรวจโดยรูปแบบหลักเน้นการสำรวจโดยวิธีใช้คน
สัมภาษณ์ และอาจใช้วิธีการสำรวจทางโทรศัพท์และการสำรวจบนเว็บไซต์
มา ประยุกต์ใช้ในการสำรวจ ซึ่งการสำรวจโดยใช้คนสัมภาษณ์เป็นวิธีที่มี
ความเหมาะสมกับแบบสอบถามที่ใช้ในโครงการ TDS เนื่องจากข้อมูลใน
แบบสอบถามเป็นข้อมูลที่มีรายละเอียดค่อนข้างมาก และการสำรวจโดยใช้
คนสัมภาษณ์ย ังเป ็นว ิธ ีท ี ่น ิยมใช้มากสุด สามารถอธ ิบายข้อมูลที ่มี
รายละเอ ียดมากได ้ เข ้าใจกว ่าว ิธ ีอ ื ่นหากล ุ ่มเป ้าหมายได ้ตรงตาม
วัตถุประสงค์ รวมทั้งเป็นการสำรวจที่ผู้ตอบแบบสอบถามให้ความร่วมมือ
และเต็มใจในการให้ข้อมูลมากกว่าการสำรวจที่ไม่เห็นผู้สัมภาษณ์ แต่ก็มี
ข้อเสียในส่วนการสำรวจค่อนข้างใช้เวลานานและค่าใช้จ่ายค่อนข้างสูง ใน
ส่วนวิธีการสำรวจทางโทรศัพท์ จะนำมาประยุกต์ใช้โดยการโทรสอบถาม
ข้อมูล ซ่ึงผู้สำรวจจะเป็นคนบันทึกข้อมูลในแบบสอบถามและการสำรวจบน
เว็บไซต์ จะทำการสำรวจโดยผ่านเว็บไซต์ของโครงการ TDS ขึ้นมา เพื่อให้
ผู้ตอบแบบสอบถามสามารถเข้าไปกรอกข้อมูลได้ ซึ่งเป็นวิธีที่ค่อนข้าง
รวดเร็วในการจัดเก็บข้อมูล ในขั ้นตอนการออกแบบสอบถาม ได้นำ
แบบสอบถามไปทำการสำรวจ (Pilot Survey) กับกลุ่มตัวอย่างประมาณ 
50 ชุด ทำการตรวจสอบข้อมูลเบื้องต้น เพื่อนำปัญหาที่เป็นอุปสรรคในการ
สำรวจข้อมูลมาปรับปรุงแบบสอบถาม เพื่อให้แบบสอบถามมีความเข้าใจ
ง่ายและผู้ตอบแบบสอบถามให้ความร่วมมือสูงสุด 

ส่วนที่สนใจ คือ วัตถุประสงค์การเดินทางของกลุ่มตัวอย่างส่วน
ใหญ่ เป็นการเดินทางเพื่อไปทำงาน คิดเป็นร้อยละ 63 ของกลุ่มตัวอย่าง
ทั้งหมด ซ่ึงมีผู้ที่ไม่เดินทาง คิดเป็นร้อยละ 8.0 

 
รูปท่ี 1 วัตถุประสงคก์ารเดินทาง 

 

2.2.2 โครงการศึกษาการพัฒนานวัตกรรม ระบบวิเคราะห์ฐานข้อมูล
ขนาดใหญ ่ เพื่อการขนส่งสินค้าด้วยรถบรรทุกและการเดินทาง
ของคนในเขตกรุงเทพมหานครและปริมณฑล ของสํานักงาน
นโยบายและแผนการขนส่งและจราจร (สนข.) 

โครงการนี้เน้นการวิเคราะห์ฐานขอ้มูลขนาดใหญ่เพื่อหาข้อมูล
พฤติกรรมการขนส่งและการเดินทางของคน แล้วนำไปปรับปรุงโครงสร้าง
พื้นฐานด้านคมนาคมและเพิ่มความสามารถในการแข่งขันของประเทศ 
ข้อมูลเดินทางนำเข้าจากหลายแหล่งเช่นพิกัดโทรศัพท์เคลื่อนที่และแอป
พลิเคชันสำรวจข้อมูล 

ส่วนที่สนใจ คือการระบุกิจกรรมการเดินทางด้วย Decision Tree ผ่าน
แนวคิด ดังนี้ 

จุดหยุดการเดินทางของคนส่วนใหญ่ใช้ประโยชน์ตามการใช้สอยของ
พื้นที่นั้น เช่น ห้างสรรพสินค้าหรือสถานที่ท่องเท่ียว 

เวลาที่มาถึงจุดหยุดเดินทางมีผลต่อกิจกรรมที่ทำในจุดนั้น เช่น มาเยอืน
ห้างสรรพสินค้าหลังเวลา 10 โมงก่อนจะมีโอกาสที่จะมาทำงาน 

ช่วงเวลาที่อยู่ในจุดหยุดเดินทางมีผลต่อกิจกรรมที่ทำในจุดนั้น เช่น อยู่
ในห้างสรรพสินค้ามากกว่า 8 ชั่วโมงมีโอกาสจะมาเพื่อทำงาน 

2.2.3 ข้อมูลการใช้ประโยชน์ที่ดินและอาคารในปัจจุบัน 
เป็นส่วนของข้อมูลที่ได้มาจาก โครงการจัดเก็บข้อมูลอาคารในพื้นที่

กรุงเทพมหานครเพื่อการปรับปรุงแผนที่การใช้ประโยชน์ที่ดินมาตราส่วน 
1:4000 ในระบบสารสนเทศภูมิศาสตร์ โดยจากโครงการนี้มีการจัดเก็บ
ข้อมูลด้วยกัน 3 ประเภท ได้แก่ 

ชื่อประเภทข้อมูล 
ชื่อแฟ้มข้อมูล Feature type 

ชื่อไทย ชื่ออังกฤษ 
อาคาร และการใช้
สอยอาคาร 

Building 
BLDG 

Polygon 

สิ่งก่อสร้าง Structure STRUCT Line 

การใช้ประโยชน์ที่ดิน
ปัจจุบันโดยรวม 

Computed 
Major Use 

CMPMJU Polygon 

ตารางท่ี 1 ประเภทและการจดัเก็บข้อมูลของโครงการ 
 

2.2 ทฤษฎีที่เกี่ยวข้องภายในงานวิจยั 

Random Forest (RF) 
เป็นอัลกอริทึมที ่พ ัฒนามาจาก Decision Tree การใช้ Random 

Forest ได ้ร ับความนิยมอย่างมากในการทำ Machine Learning โดย
สามารถนำไปใช้กับงานที่ต้องการทำนายหรือจัดกลุ่มข้อมูลได้หลากหลาย 

การใช้ RF ในการแก้ปัญหาเป็นการใช้ mean squared error (MSE) 
ในแต่ละโหนด 

𝑀𝑆𝐸 =
1

𝑁
∑ (𝑓𝑖 − 𝑦𝑖)2

𝑁

𝑖=1
 

 ซึ่งสมการนี้เป็นการคำนวณระยะทางของแต่ละโหนดจากการ
ทำนายจากข้อมูล เพื่อช่วยในการตัดสินใจว่าเส้นทางไหนดีที่สุด โดยที่ 𝑦𝑖

คือค่าจุดของข้อมูลที ่นำมาทดสอบ และ 𝑓𝑖 คือข้อมูลที ่คืนออกมาจาก 
decision tree 
 

3. ระเบียบวิธีวิจัย 

3.1 ขอบข่ายการวิเคราะห์ขอ้มูล 
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ขอบข่ายของการทำงานเร่ิมจากการนำขอ้มูลที่ได้มา มาทำการคัดกรอง
ข้อมูล และนำข้อมูลการเดินทางมาเชื่อมโยงกับข้อมูลการใช้ประโยชน์
อาคารและที่ดิน และจัดการให้ข้อมูลเป็นไปตามที่อัลกอริทึมต้องการ ทำ
การเรียนรู้และทดสอบข้อมูล ในส่วนข้างต้นจะเป็นส่วนของการพัฒนา
แบบจำลอง และเพื่อทำความเข้าใจพฤติกรรมการเดินทางมากขึ้น จะจัดทำ
รูปแบบกิจกรรมการเดินทางจากข้อมูลที่ได้อีกด้วย 

 
รูปท่ี 1 ขอบข่ายการทำงานโครงการวิจยั 

 

3.2  อัลกอริทึมที่ใช้ในการพัฒนาแบบจำลอง 

อัลกอริทึมที่ใช้ในการพัฒนาแบบจำลอง คือ Random Forest (RF) 
ซึ่ง แบบจำลอง RF ประกอบด้วย classification and regression trees 
(CART) จำนวนหนึ่ง ซึ่งการศึกษานี้จะฝึกฝนข้อมูลผ่านการใช้โปรแกรม R 
และโปรแกรม Microsoft Excel ด้วยข้อมูลจากโครงการ... แล้วนำมาแบ่ง
ข้อมูลเป็นสองส่วน คือส่วนของข้อมูลสำหรับให้แบบจำลองเรียนรู้ 80% 
ของข้อมูลที ่ได้ และข้อมูลสำหรับการทดสอบ 20% ของข้อมูลที ่ได้  
โดยประมาณการตัวแปรตอบสนองผ่าน CART tree ทั้งหมด 

3.3 การจัดทำรูปแบบการเดินทาง 

การจัดทำรูปแบบการเดินทางนั้น ทำไปเพื่อดูแนวโน้มกิจกรรมการ
เดินทางไปในแต่ละที่ และการทำกิจกรรมในที่ ๆ นั้น เพราะจากการพัฒนา
แบบจำลอง ช่วยในการสันนิษฐานถึงกิจกรรมหนึ่ง ๆ ที่ทำไปในแต่ละที่
เพียงเท่านั้น หากมองเห็นการเดินทางในภาพรวมของการเดินทางในแต่ละ
เที่ยว ย่อมส่งผลให้เข้าใจถึงพฤติกรรมของบุคคลในบริเวณที่เก็บข้อมูลได้
มากขึ้น 

 
รูปท่ี 2 ตัวอย่างแสดงรูปแบบกิจกรรมการเดินทาง 

 

3.4 การดูประสิทธภิาพของอัลกอริทึม 

การดูประสิทธิภาพนั้นใช้วิธี fivefold cross-validation โดยแบ่งชุด
ข้อมูล HTS เป็นห้ากลุ่มย่อย และทำการตรวจสอบซ้ำห้าครั้ง โดยในแต่ละ
ครั้งนั้น จะมีสี่กลุ่มที่ใช้ในการประมาณการ และอีกหนึ่งกลุ่มที่เหลือใชเ้พื่อ
การตรวจสอบ ค่าเฉลี ่ยของความไว (sensitivity) และความแม่นยำ 
(precision) ของการตรวจสอบนั้น จะถูกคำนวณสำหรับแต่ละแบบจำลอง
และแต่ละประเภทกิจกรรม โดย ความไว คำนวณจากอัตราส่วนของกรณีที่
ถูกต้องต่อกรณีทั้งหมดของประเภทกิจกรรมนั้น ในส่วนของ ความแม่นยำ 
คือ อัตราการคาดการณ์เชิงบวก ซึ ่งแสดงถึ งอัตราส่วนของกรณีที ่จัด

ประเภทอย่างถูกต้องต่อทุกกรณีที่ถูกจำแนกตามกิจกรรมประเภทนี้ตาม
แบบจำลอง 

 

4. การดำเนินงาน บทสรุปและข้อเสนอแนะ 

4.1 การพัฒนาแบบจำลอง 

ในส่วนนี้คือการพัฒนาแบบจำลองเพื่อชว่ยในการอนุมานกจิกรรม
จากขอ้มูลที่เก็บได้ โดยทำการเลือกตัวแปรที่ต้องการใช้ในการตัดสินใจ
ภายใต้แบบจำลอง ซ่ึงตัวแปรที่เลือกมีดงันี้ 

หัวข้อ other  
ตัวแปร
ตอบสนอง 

activity_type ประเภทกิจกรรมการเดินทาง ซ่ึงประกอบ
ไปด้วย rest, work ,home, other 

ตัวแปรที่ใช้
ในการ
ตัดสินใจ 

time_hr ข้อมูลเวลาการเดินทาง โดยนับเพยีง
ชั่วโมงเท่านั้น 

time_m ข้อมูลเวลาที่ใช้ในการเดินทาง 
mode ประเภทการเดินทาง 
zone928_id_o เขตภายในกรุงเทพมหานคร ที่เป็น

จุดเร่ิมต้น 
zone928_id_d เขตภายในหรุงเทพมหานครที่เป็น

ปลายทาง 
lat_o ละติจูดของจุดเร่ิมต้น 
lon_o ลองจิจูดของจุดเร่ิมต้น 
lat_d ละติจูดของปลายทาง 
lon_d ลองจิจูดของปลายทาง 
price ค่าใช้จ่ายในการเดินทาง 
dist_m ระยะทางในการเดินทาง ในหนว่ยเมตร 
running_id ลำดับกิจกรรมที่เกิดขึ้นในทริปนั้น ๆ 

ตารางท่ี 2 ตัวแปรทีน่ำมาใช้ในการตัดสนิใจของแบบจำลอง  
 

 จากนั้นเมื่อทำการให้แบบจำลองอนุมานกิจกรรม จะได้ผลลัพธ ์ ดัง
ตัวอยา่งนี้ 

 
รูปท่ี 3 ตัวอย่างผลลัพธก์ารอนุมานกิจกรรมบนหน้าจอคอมพิวเตอร ์

 
และทำการดูประสิทธภิาพจาก sensitivity และ Precision ซ่ึงได้ค่า 

ดังต่อไปนี้ 

หัวข้อ other rest transit work 
Sensitivity 0.9930 0.9907 1.0000 0.9907 

Precision 09985 0.9996 0.8703 1.0000 
ตารางท่ี 2 ค่า Sensitivity และ Precision ในแต่ละกิจกรรม 

นำ sensitivity และ Precision มาคิดรว่มกันผ่านค่า F1 score โดย
คำนวณ ดังต่อไปนี้ 
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𝐹1 𝑠𝑐𝑜𝑟𝑒 =  
2 × (𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛 × 𝑆𝑒𝑛𝑠𝑖𝑡𝑖𝑣𝑖𝑡𝑦)

𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛 + 𝑆𝑒𝑛𝑠𝑖𝑡𝑖𝑣𝑖𝑡𝑦
 

พบว่าได้ค่า F1 score ดังนี้  

หัวข้อ other rest transit work 
F1 score 0.9957 0.9951 0.9307 0.9953 

ตารางท่ี 3 ค่า F1 score ในแต่ละกิจกรรม 
จากตารางพบวา่ F1 score ที่สูงกวา่ 0.7 แสดงให้เห็นว่า แบบจำลอง

นั้นถือว่าดีสำหรับการใช้งานจริง 

4.2 การจัดทำรูปแบบกจิกรรมการเดินทาง 

เพื่อเป็นการทำความเข้าใจพฤติกรรมการเดินทางในภาพรวมของ
บุคคลที่อยู่ในบริเวณที่ได้เก็บข้อมูลให้มากขึ้น การจัดทำรูปแบบการเดินทาง
ทำผ่าน Microsoft Excel โดยจะทำการรันหมายเลขการเดินทาง แล้วนำ
กิจกรรมที่ทำบนหมายเลขการเดินทางนั้น ๆ มาตอ่กันเพื่อให้เห็นรูปแบบ
การเดินทาง ตัวอกัษรแต่และตวัจะแทนกิจกรรมต่าง ๆ ดังนี้ 

ชื่อกิจกรรมที่ทำ ตัวอักษรที่ใช้แทนกิจกรรม 
Rest r 
Work w 
Other o 

ตารางท่ี 4 ชื่อย่อแทนแต่ละกิจกรรม 
 

จากขอ้มูลที่ได้นำมาศึกษานั้นพบวา่ มีรูปแบบการเดินทาง แบ่งเป็นร้อย
ละจากจำนวนกิจกรรมได้ทั้งหมดดังนี้ 

ชื่อกิจกรรมที่ทำ ตัวอักษรที่ใช้แทนกิจกรรม(%) 
Work-Rest 15.05 
Rest-Work 15.00 
Rest-Other 11.92 
Other-Rest 11.67 

Other-Other 7.73 
Work-Work 5.55 
Other-Work 1.83 
Work-Other 1.63 

Other-Other-Rest 0.92 
ตารางท่ี 5 รอ้ยละรูปแบบการเดินทาง ที่พบเป็นส่วนใหญ่ 

 
นำรูปแบบการเดินทางส่วนมากมาจัดทำได้ ดังนี้ 

 

 
รูปท่ี 5 รูปแบบกิจกรรมการเดนิทางที่พบเป็นส่วนใหญ่ 

4.3 สรุปและข้อเสนอแนะ 

จากการดำเนินงานในส่วนข้างต้น พบว่า สว่นของการพัฒนา
แบบจำลองได้ค่า F1 score ดังต่อไปนี้  
หัวข้อ Other rest transit work 
F1 score 0.9957 0.9951 0.9307 0.9953 

ตารางท่ี 6 สรุปค่า F1 score ในแต่ละกจิกรรม 
จะเห็นได้ว่า F1 score มีค่าสูงกว่า 0.7 ดังนั้น แบบจำลองนี้ถือวา่ดี

สำหรับการใช้งานจริง 
และจากการศึกษาพบว่ารูปแบบกจิกรรมการเดินทางโดยส่วนใหญ่

เป็นไป ดังนี้ 
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รูปท่ี 6 สรุปรูปแบบกิจกรรมการเดินทางทีพ่บเป็นส่วนใหญ่ 
 

อย่างไรก็ตามจากการพัฒนาแบบจำลองนั้นมีการอนุมานดว้ยกิจกรรม
ไม่กี่อย่างเท่านั้น จึงอาจยากตอ่การนำไปใช้ต่อ เพราะระบกุิจกรรมได้ไม่
ชัดเจนมากนัก แต่อาจสามารถนำจุดนี้ไปพัฒนาต่อสำหรับข้อมูลที่มี
กิจกรรมมากขึ้น และในความจริงอัลกอริทึมสำหรับแบบจำลองนั้นยังมีอกี
มาก จึงอาจนำไปพัฒนาตอ่ด้วยการเปลีย่น อัลกอริทึม เช่น Conditional 
Random Fields ,Gradient Boosting เป็นต้น   
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